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O IRaMuTeQ ¢é um software licenciado por GNU GPL (v2) que permite fazer
andlises estatisticas sobre corpora® textuais e sobre tabelas individuos/palavras
(Loubére & Ratinaud, 2014). Ele ancora-se no software R (www.r-project.org) (Aquino,

2014) e na linguagem python (www.python.org).
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Figura 1- Interface inicial do software IRaMuTeQ

Para instalar o software gratuitamente em seu computador, basta fazer o
download do software R em www.r-project.org e instala-lo; e em seguida fazer o

download do software IRaMuTeQ em www.iramuteg.org, e instala-lo também. E

necessario que antes de instalar o IRaMuTeQ se instale 0 R, pois este software utilizara
o software R para processar suas analises. No caso do sistema operacional Windows
pode-se usar o kit IRaMuTeQ disponivel no LACCOS/ UFSC - Brasil
(https://drive.google.com/drive/u/1/folders/0B1sJtiYHLc94QnAXQKkM5RMM3MVU).2

! Plural de “corpus”.
2 0 kit IRaMuTeQ do LACCOS oferece trés pastas: “Softwares”, “Referéncias” e “Corpora”
(com 4 corpora em lingua portuguesa para exercicio).
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Instalagcao do software para sistema operacional
Windows usando o "Kit IRaMuTeQ"

(Necessério estar conectado a internet)

O kit oferece uma pasta denominada Softwares, ela contém 5 arquivos, trés
programas (LibreOffice_6.0.4_Win_x64, R-3.5.1-win, setup_iramuteq-0.7-alpha2) e dois
complementos (Rgraph.R e lexique_pt).

1- Instale o software “LibreOffice (LibreOffice_6.0.4_Win_x64)

Ele € o equivalente gratuito do pacote Microsoft Office. Dois tipos de arquivos deste
pacote Libre Office nos interessam: o Documento Writer, que cria arquivos de texto tipo
“odt”; e o Planilha Calc que cria arquivos tipo planilha “ods”. O primeiro é usado para
digitar os corpora e ler relatérios e resultados, e o segundo para entrar dados sob a
forma de matrizes de associagéo de palavras e também para ler, e exportar resultados.
N&o abra estes arquivos ou qualquer outro gerado pelo IRaMuTeQ com aplicativos
da Microsoft (Word, Excel, WordPad ou Bloco de notas), pois eles produzem bugs

com o Unicode (UTF-8), o usado pelo software.

2- Instale o software R (R-3.5.1-win)

Apobs instalar o software “R” abra-o no menu “Pacotes” selecione “Atualizar pacotes”.

Arquive  Editar  Visualizar Misc | Pacotes | Janelas  Ajuda
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Digite 'contributors()' para obter mais informagdes e
'citation()' para saber como citar o R ou pacotes do R em publicagfes.
Digite 'demo()' para demonstragfes, 'help()' para o sistema on-line de ajuda,
ou 'help.start()' para abrir o sistema de ajuda em HTML no seu navegador.
Digite 'g()' para sair do R.

>

Figura 2- Atualizagao dos pacotes nas interfaces R



Escolha o espelho do estado mais proximo de seu local.

R RGui (64-bit)
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Figura 3- Escolha do espelho para atualizacdo dos pacotes nas interfaces R

Quando aparecer uma caixa com todos 0s homes, apenas cliqgue em OK. Aguarde até
que tenha a certeza de que o processo tenha finalizado. Dependendo da velocidade de

seu computador e da internet pode demorar.

R RGui (64-bit)

Arquive Editar Visualizar Misc Pacotes Janelas  Ajuda

EREIEEEEE
R R Console [==]E=]

R wersion 3.5.1 (2018-07-02) -- "Feather Spray"
Copyright (C) 2018 The R Foundation for Statistical Computing
Platform: xSG_G&—wG&—mingwiiL’xG& (64-bit)

R & um software livre e vem zem GARANTIA ALGUMA.
Vocé pode redistribui-lo sck certas circunstidncias.
Digite 'license()' ou '"licence()' para detalhes de distribuigio.

R & um projeto colaborativo com muitos contribuidores.
Digite 'contributors()' para obter mais informagfes e
'citation() ' para saber como citar o R ou pacotes d

Digite 'demo()' para demonstragdes, 'help()' para o
ou '"help.start()' para abrir o sistema de ajuda em
Digite 'g()' para =sair do R.

> update.packages (ask="graphics',checkBuilt=TRUE)
—-— Please select a CREN mirror for use in this ses

Warning: package 'foreign' in library 'C:/Program F| willg
Warning: package 'MASS' in library 'C:/Program File 11 nof
Warning: package 'survival' in library 'C:/Program ' wil$
£ >

Figura 4- Baixar os pacotes nas interfaces R



3- Instale o software IRaMuTeQ (setup_iramuteq-0.7-alpha2)
ApoGs instalar o software abra-o, se automaticamente ele fizer atualizagbes de pacotes
do R, deixe o processo ir até o final (geralmente ha uma demora nesta etapa).

R C:\Program Files\R\R-3.5.1\bin\x64\R.exe

talk_1.8.08.zip’

manipulatels 8.18.8.zip"

Figura 5- Tela de atualizacdo das bibliotecas do R para o IRaMuTeQ

Pode aparecer uma tela apontando que a instalacdo estd incompleta, listando alguns
pacotes, clique em OK e aguarde o tempo necessario para atualizacdo completa dos

arquivos do software R.

Installation incompléte X

| Les bibliotheques de R suivantes sont manquantes :
ca
rgl
gee
ape
igraph
proxy
wordcloud
irlba
textometry

Sans ces bibliothégues, IRamuteq ne fonctionnera pas.

- Vious pouvez installer ces bibliothégques manuellement :
Cliquez sur Annuler
Lancez R
Tapez install.packages('nom de la bibiothéque')

- ou laisser IRamuteq les installer automatiquement en cliquant sur VALIDER .
Les bibliothéques seront téléchargées depuis le site miroir de R http://cran.rstudio.com/.

Cancelar

Figura 6- Atualizagcdo das bibliotecas na instalacdo do IRaMuTeQ



Se nenhuma das duas coisas acontecer, abra novamente o software IRaMuTeQ. Clique
em "Edicao" + "Preferéncias". Va em "Verifique instalacdo de pacotes R", e clique em
"Verificar" (figura 4). Caso ainda haja bibliotecas a instalar a tela da figura 3 aparecera
neste momento, espere 0 tempo necessario.

Tocar um som ao final da analise

Verifique a existéncia de uma nova
versdo de inicializagdo

Idiorna da interface portuguese ¥

Verifique instalagdo

Verificar
de pacotes R

Utilizar svdlibe [0 ftalko: | fusr/bin/swd Browse

Atalho R Atalho : | C\Program Files\RAR-3.5.1\bin\x64\R Browse

Espelho padrio de R http://cran.rstudio.com/

Memdria

maximo para R L] |15

Cancel

Figura 7- Verificacéo da instalagdo das bibliotecas no IRaMuTeQ

Importante: para finalizar a instalagdo do IRaMuTeQ copie o0 arquivo complementar
“‘Rgraph.R” e cole na pasta “Rscripts” substituindo o arquivo ja instalado. O caminho
para encontrar a referida pasta geralmente é: “C: Arquivos de programas (x86) /iramuteq
/ Rscripts”.

Para atualizar o dicion&rio em portugués é so6 copiar o arquivo “lexique.pt” e colar na
pasta do dicionario substituindo o arquivo ja instalado no IRaMuTeQ. O caminho para

esta pasta geralmente é: “C: Arquivos de programas (x86) /iramuteq /dictionnaires”.



Introducao

Trata-se de um software que viabiliza diferentes tipos de analise de dados
textuais, desde aquelas bem simples, como a lexicografia basica, que abrange
sobretudo a lematizacdo® e o célculo de frequéncia de palavras; até andlises
multivariadas como classificacdo hierarquica descendente de segmentos de texto,
analise de correspondéncias e andlises de similitude (Camargo & Justo, 2013). Por meio
desse software, a distribuicdo do vocabulério pode ser organizada de forma facilmente
compreensivel e visualmente clara com representacdes gréaficas pautadas nas analises
utilizadas (Loubere & Ratinaud, 2014).

No IRaMuTeQ essas analises podem ser realizadas tanto a partir de um grupo
de textos a respeito de uma determinada tematica (corpus textual) reunidos em um Unico
arquivo de texto; como a partir de matrizes com individuos em linha e palavras em
coluna, organizadas em planilhas, como é o caso dos bancos de dados construidos a

partir de testes de evocacgdes livres.
Parte 1. Andlise de corpus textual

A analise textual é um tipo especifico de analise de dados (Lebart & Salem,
1988), na qual tratamos de material verbal transcrito, ou seja, de textos. Essa analise
tem varias finalidades, sendo possivel analisar textos, entrevistas, documentos,
redacdes etc. Pode-se a partir da analise textual descrever um material produzido por
um produtor, seja individual ou coletivamente, como também podemos utilizar a analise
textual com a finalidade comparativa, relacional, comparando producdes diferentes em
funcéo de variaveis especificas que descrevem quem produziu o texto. Para que se
possa compreender a analise textual, € necessario inicialmente delimitar alguns

conceitos importantes.
As nocdes de corpus, texto e segmento de texto

Corpus
O corpus é construido pelo pesquisador. E o conjunto de textos que se pretende

analisar. Por exemplo, se um pesquisador decide analisar as matérias sobre beleza que

3 Processo que reduz as palavras com base em suas raizes (formas reduzidas).



sairam numa revista no periodo de cinco anos; o conjunto destas matérias constituira

um corpus. O corpus é construido pelo pesquisador.

Texto

A definicdo destas unidades é feita pelo pesquisador e depende da natureza da
pesquisa. No exemplo anterior cada matéria sobre beleza seria um texto. Se a andlise
for aplicada a um conjunto de entrevistas, cada uma delas serd um texto. Caso a analise
diga respeito as respostas de "n" participantes a uma questdo aberta, cada resposta
serd um texto e teremos "n" textos. Quando se tratar de pesquisas documentais, atas
de reunibes, cartas, etc.; cada exemplar destes documentos serd um texto.

Um conjunto de unidades de textos constitui um corpus de analise. O corpus
adequado a “Classificacdo Hierarquica Descendente” deve ser um conjunto textual
centrado em um tema. O material monotematico evita que a andlise de textos sobre
varios itens previamente estruturados, ou diversos temas, resulte na reproducdo da
estruturacao prévia dos mesmos.

No caso de entrevistas, onde ha falas que produzem textos mais extensos,
desde que o grupo seja homogéneo, € suficiente entre 20 e 30 textos (Ghiglione e
Matalon, 1993). Se o delineamento é comparativo, sugere-se pelo menos 20 textos para
cada grupo.

Em se tratando de respostas a questdes abertas de um questionario,
recomenda-se compor 0 corpus com respostas a uma mesma questao, para garantir
gque elas se refiram a um mesmo tema. Caso as questdes digam respeito a temas ou
aspectos diferentes, é necessério realizar uma andlise para cada questdao. Como
mencionado anteriormente, a analise é sensivel a estruturacédo do estimulo que produz
o material textual, e isto € uma importante fonte de invalidacdo das conclusées. Quando
as respostas apresentarem uma média em torno de trés ou quatro linhas, é necessario
um numero bem maior de respostas para a constituicdo de um corpus de analise.

Os textos séo separados por linhas de comando também chamadas de "linhas
com asteriscos" ou metadados. No caso de entrevistas, p. ex., como cada uma delas é
um texto, e eles necessariamente devem comecar com uma linha de comando, esta
linha informa o nimero de identificagdo do entrevistado (do produtor do texto que se
segue) e algumas caracteristicas (variaveis) que sao importantes para o delineamento
da pesquisa (como: sexo, faixa etaria, afiliagdo a determinados grupos, nivel social e
cultural, etc.). Isto depende de cada pesquisa e o numero de modalidades de cada uma
destas variaveis depende do delineamento da pesquisa e do nUmero de entrevistas

realizadas.



Segmentos de texto

Os segmentos de texto (ST), na maior parte das vezes, tem o tamanho
aproximado de trés linhas, dimensionadas pelo software em funcdo do tamanho do
corpus. Os segmentos de textos sdo os ambientes das palavras. Podem ser construidos
pelo pesquisador, ou automaticamente pelo software. S&o as principais unidades de
analise textual deste tipo de software.

Embora seja o pesquisador que demarca os textos, nem sempre € ele que
controla a divisdo do corpus em segmentos de texto (ST). Numa andlise padrédo
(standart), ap@s reconhecer as indicag6es dos textos (pelas linhas com asteriscos) € o
software que divide o material em ST. Mas o pesquisador pode configurar a divisdo dos
segmentos, p. ex.: no caso de uma grande quantidade de respostas curtas a uma
pergunta aberta de um questionario, aconselha-se que cada texto seja definido como

um Unico ST.

Cor PUS (conjunto de textos)

Texto (conjunto de
segmentos de texto)

eg. de text

Figura 8- Noc¢des de corpus, texto e segmento de texto.
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Preparacéo de um corpus textual para analise

O primeiro passo para realizar a analise é construir o corpus a ser analisado, que

deve ser feito de acordo com os seguintes procedimentos:

1-

3-

Colocar todos os textos (entrevistas, artigos, textos, documentos ou respostas a uma
Unica questdo) em um unico arquivo de texto no software Libre Office (http://pt-
br.libreoffice.org/) ou Open Office (http://www.openoffice.org/), deixando a primeira
linha em branco. Jamais abra estes arquivos ou qualquer outro gerado pelo
IRaMuTeQ com aplicativos da Microsoft (Word, Excel, WordPad ou Bloco de
notas), pois eles produzem bugs com o Unicode (UTF-8), o usado pelo software em
questéao.

Separar os textos com linhas de comando (com asteriscos). Por exemplo, para
cada entrevista ser reconhecida pelo software como um texto, elas devem comecar
por uma linha deste tipo. Observacgéo: Deixe uma linha em branco antes da primeira
linha de comando.

Exemplo de uma linha com asteriscos:

xRk *gru_01 *ctx_1 *ida_1 *sex_2

Digitar quatro asteriscos (sem espaco em branco antes deles), um espaco branco depois, um
asterisco e 0 home da variavel (sem espaco branco entre eles), um traco em baixo da linha
(underline) e o cédigo da modalidade da variavel (também sem espaco branco entre eles),
um espago em branco e depois 0 asterisco da segunda variavel, e assim por diante.

Esta linha exemplo indica que o material textual que a segue (contetdo verbalizado nos
grupos focais) refere-se ao grupo (gru) n° 01 (utiliza-se dois digitos, pois a amostra tem mais
de 10 individuos e menos de 100), cujo contexto (ctx) de discusséo foi o de beleza (onde 1=
beleza; 2= salide), composto por participantes jovens (ida) (onde 1=adultos jovens e 2=
adultos maduros) do sexo (sex) feminino (onde 1= masculino; 2= feminino).

Imediatamente apds esta linha com asterisco teclar ENTER, e sem tabulagdo, e linha em
branco, digite ou coloque o texto correspondente a esta linha de comando.

Existem duas maneiras de preparar as linhas de um corpus. A primeira, a
original ou monotematica, onde cada linha é seguida por um texto sem separacoes.
Uma segunda maneira, a chamada temética, onde cada linha pode conter dois
textos, correspondentes a duas ou mais tematicas, com a inclusdo de linhas
subordinadas a principal. A analise de corpora com divisdes tematicas (temas
diferentes) nos informa sobre as relagdes entre o contetido de um tema com o outro
tema; e pode ser usada como uma analise preliminar de natureza mais exploratéria
(para se ter uma visdo de todo) da coleta do material textual, mas deve-se fazer as
andlises monotematicas, pois sdo elas que aprofundam a compreensdo do

significado do material estudado.
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Extrato exemplo de um corpus da maneira original (monotematica)

**xx *gru_01 *ctx_1 *ida_1 *sex_2

A palavra que me veio agora na cabeca foi cartdo de visitas. Pelas imagens do video é a ideia de que o
corpo é a primeira impressao, é o cartdo de visitas é 0 que vai apresentar, entdo tem que estar com os
cabelos bem cuidados, bem_vestido, com o corpo em forma. Para mim veio também essa questdo de
identidade mesmo. Porque € assim que a gente se mostra. N&o sé a forma de se vestir, mas a forma como
VOCE se expressa, 0 jeito como anda. Tudo é uma questdo de como as pessoas te percebem. E como acaba
virando meio que um consumismo. As pessoas querem parecer bem e por isso elas compram bastante,
investem. Corpo como um objeto. Essa questdo da identidade é uma coisa também imposta socialmente.
Tu tens que ser bonita, tu tens que ser magra, tu tens que estar sempre bem_vestida. Uma coisa que me
veio foi esta tentativa de padronizacdo, padrdo de beleza. Uma coisa que marcou no video é que 95 por
cento das imagens eram de pessoas bonitas, magras, homens malhados. E ai tinha 3 gordos, s6 3 gordos.
Foi bem para esse lado mesmo. Isso também me marcou e também se eu estou realmente satisfeita com o
Meu COrpo ou se eu tento o que as pessoas estdo satisfeitas, porque todo mundo é assim. CONTINUA
*Hxx *gru_02 *ctx_1 *ida_1 *sex_2

O corpo hoje é visto como uma ferramenta. Uma ferramenta de trabalho de até mesmo para a vida social
ou para o trabalho, ele tem meio que se enquadrar num padrdo social. E nesse padrao social o que se vé&?
A midia passando, através. O que mais me chamou atencédo foi a menina tentando imitar a Barbie, que
influencia ja desde pequena a ter que ser magra, ter que ter peito, ter que ter bunda, ter cabelos compridos,
tem que ter cabelos lisos, tem que ter cabelos crespos, tem um padrdo determinado. E onde muitos néo
pensam. E isso influi também na autoestima. Se eu ndo conseguir chegar nesse ponto, ndo estou bem, ndo
estou legal, estou fora do certo. E isso influi muito também no comercio, capitalismo, é academia,
nutricionista, moda. Porque eu ndo visto uma calga 36, veste um nimero maior. CONTINUA

**xx *gru_03 *ctx_2 *ida_1 *sex 2

Eu pensei enquanto estrutura para tudo. Independentemente de ser desde estrutura minima, quase
microscépica, mas também na questdo de estrutura para as nossas expressdes, para as nossas interagdes, o
gue possibilita isso é a gente ter um corpo. Ndo tem como, ndo adiantaria de nada, eu acho, seria
completamente diferente se a gente tivesse um corpo que ndo nos possibilitasse essa interacéo, esse
movimento. A nossa propria constituicdo seria totalmente diferente. CONTINUA

Extrato exemplo de um corpus da maneira temética

**x* *ind_01 *grup_1 *sex_1 *ren_1 *paph_3 *papf_1 *papp_2

-*tema_1

A hipertenséo eu acho o seguinte, ela aparece, é silenciosa, se a pessoa ndo tiver o cuidado de saber que é
hipertenso, através da consulta médica, é muito ruim, porque aquilo se agrava e a pessoa sofre muito. Eu,
por exemplo, eu tive a experiéncia de praticamente néo saber que era hipertenso, e eu tinha desconforto
com a parte cardiaca, mas eu néo tive infarto, ndo tive nada, eles fizeram varios exames e no exame
cardiolégico mais elaborado foi descoberto que eu tinha uma corondria obstruida e foi necessario fazer
uma ponte safena, entdo eu fiz a cirurgia e eu tenho tido controle da pressdo e esta sendo muito bem feito.
CONTINUA

-*tema_2

Ha& 1 ano eu fui atendido aqui no posto e o cardiologista mudou a medicacéo e eu achei que foi muito
importante, porque me deu uma sensagdo de melhora, a pressdo melhorou, e estd bem controlada, eu
recentemente fiz um check_up, fiz uns exames por causa da cirurgia que eu fiz e pela idade, eles
analisaram, mas eu ndo tive a consulta ainda, mas eu estou em um nivel adequado para a minha situacéo.
CONTINUA

***% *ind_02 *grup_1 *sex_1 *ren_3 *paph_2 *papf 2 *papp_1

-*tema_1

E uma doenca escondida, € lenta, quando a gente V&, j& esta com ela la em cima. Tem se cuidar para ndo
ter um avc ou coisas piores, € 0 resto, a vida leva a gente. Isso é um ponto que coloquei na minha cabega,
0 restante eu esqueco, se eu vou morrer ou ndo, eu ndo sei, um dia eu sei que vou, ndo sei se com ela ou
sem ela, mas vou levar ela comigo. Pressdo alta todo mundo tem, quem que ndo tem pressdo alta hoje, o
gue a gente planta depois a gente colhe, CONTINUA

-*tema_2

Eu cortei a bebida destilada, eu gostava de whisky, ndo bebi mais, a cerveja ndo cortei, a cerveja eu sou
obrigado a tomar, a gente tem um escape para 0 corpo, mas estou numa situa¢do boa agora. Eu ndo me
cuido muito com a alimentacdo, mas o principal é o sal, ndo cheguei a 0, mas quase 0, agora a
alimentacdo eu como de tudo, eu faco comida, se eu decido fazer uma feijoada, eu faco uma feijoada, eu
vou e fago e como. CONTINUA
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Observacédo: AplOs preparar o corpus, recomenda-se que se leia o mesmo
atentamente, especialmente no que se refere as linhas de comando. Esta verificacéo
precisa ser realizada pelo pesquisador para que o texto possa ser processado.
Corrigir e revisar todo o arquivo, para que os erros de digitacdo, ortograficos e
gramaticais ndo sejam tratados como palavras diferentes.

A pontuacdo deve ser observada, no entanto sugere-se nao deixar paragrafos em
cada texto (devido a dificuldade entre nés no uso correto dos mesmos).

No caso de entrevistas ou questiondrios, as perguntas e o material verbal produzido
pelo pesquisador (intervencdes e anotagdes) devem ser suprimidos para nao entrar
na andlise. Ao suprimir recupere os referentes.

Nao justifiqgue o texto, ndo use negrito, nem italico ou outro recurso semelhante.

E desejavel certa uniformidade em relacdo as siglas, sugere-se usé-las como
siglas e em mindsculo. Ex: oms no lugar de organizagdo mundial de saude.

As palavras compostas hifenizadas quando digitadas com hifen séo entendidas
como duas palavras (o hifen vira espaco em branco), una-as com um traco
underline. Ex: "alto-mar" fica "alto_mar"; “terca-feira” fica “terca_feira”; e “bate-

papo” fica “bate_papo”.

10- Todos os verbos que utilizem pronomes devem estar na forma de proclise, pois

o dicionério ndo prevé as flexdes verbo-pronominais. Ex: No lugar de “tornei-me”, a

escrita deve ser “me tornei”.

11- Evite uso de diminutivos pelas caracteristicas do dicionario.

12- Numeros devem ser mantidos em sua forma algarismica. Ex: usar “2013” no lugar

de “dois mil e treze”; “70” no lugar de “setenta”.

13- Ndo usar em nenhuma parte do arquivo dos textos 0s seguintes caracteres:

aspas ("), apéstrofo ('), hifen (-), cifrdo ($), percentagem (%), reticéncias (...), € nem
asterisco (*). Este ultimo é usado somente nas linhas que antecedem cada texto

(linhas de comando).

14- O argquivo com o corpus preparado no software Libre Office ou no Open Office

deve ser salvo em uma nova pasta criada no desktop, somente para a analise, como
“Texto: Escolha a codificagao” (arquivo do tipo “txt”). No Libre Office esta opcdo
abre uma primeira janela e devemos escolher “Utilizar o formato texto — Escolha a
codificagéo”, e uma segunda janela onde as opgdes “Conjuntos de caracteres” e

“Quebra de paragrafo” devem ser respectivamente “Unicode (UTF- 8)” e “LF".

15- Sugere-se que se arquive o corpus no formato “odt” e ndo no formato “txt”.
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Tipos de analise de corpus textual IRaMuTeQ

O menu do IRaMuTeQ de andlises textuais oferece cinco possibilidades: I)
Estatisticas (andlises lexicograficas), Il) Especificidades e AFC, Ill) Classificacdo
(método de Reinert), 1V) Analise de similitude e V) Nuvens de palavras.

I) Estatisticas (andlises lexicograficas)

Identifica e reformata as unidades de texto, transformando textos em ST,
identifica a quantidade de palavras, frequéncia média e hapax (palavras com frequéncia
igual a um), pesquisa o vocabulario e reduz as palavras com base em suas raizes
(formas reduzidas) ou lematiza?, cria do dicionario de formas reduzidas, identifica

formas ativas e suplementares (Lebart & Salem, 1988).

Il) Especificidades e Analise Fatorial de Correspondéncia (AFC)

Associa textos com modalidades de uma uUnica variavel de caracterizacdo, ou
seja, possibilita a comparacdo (contraste) da producéo textual destas modalidades.
Oferece uma analise fatorial de correspondéncia (Cibois, 1990; Lebart & Salem, 1988)

para variaveis com no minimo 3 modalidades.

[Il) Classificacdo (método de Reinert)

Os ST sao classificados em funcdo dos seus respectivos vocabularios, e o
conjunto deles é repartido em funcdo da presenca ou auséncia das formas reduzidas
(Reinert, 1990).

No exemplo ja utilizado dos trés segmentos de texto (ST) lematizados: 1- o corpo ser
como uma ferramenta, 2- ser uma ferramenta de trabalho ou mesmo para a vida social,

3- ndo precisar ter um corpo, mas ele ter que se enquadrar no padrdo; a tabela seria a

seguinte:
ST corpo enquadrar ferramenta padrao precisar social trabalho vida
1 1 0 1 0 0 0 0 0
2 0 0 1 0 0 1 1 1
3 1 1 0 1 1 1 0 0

4 Lematizar significa transformar as varias flexdes (de nimero, de género, etc.) ou lexemas de
uma palavra no seu lema ou base comum. Exemplos: as palavras “corpo” e “corpdo” tornam-se
“corpo”; as palavras “preciso”, “precisamos”, “precisou” sao reduzidas a “precisar’. Neste
software os substantivos séo reduzidos ao masculino singular, os verbos ao infinitivo e os

adjetivos ao masculino singular.
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A partir de matrizes cruzando ST e formas reduzidas (em repetidos testes do tipo

x?), aplica-se o método de CHD e obtém-se uma classificacdo definitiva. A CHD objetiva

reagrupar as linhas dessa tabela em funcdo da sua similaridade entre si, por meio de

diversos testes qui-quadrado, particionando o corpus em classes. Uma ilustracio

aproximada disto é apresentada na figura 9.

Fugsi_l}az alalcladleli]al ] ]| Towms
1 T I T 1T pafalalalud 4
2 dfalalalIfT[I[I]I 3
3 dfal o] Iifaflfara k!
4 Ifapliaplifafalall 4
3 dfalTapIifaflifara k!
[} TTI1 T 1T 1aftafalall 3
T dglalalalITITI[I]a 4
] TlajlTafIfaralald 3
2] dglallfapIijafllifall 4
11 dfalralalIfIfIfI]w 3

Tofa 2218218 2[al2]4 3%

Foma:' [a|&]c|dleli]la]lnli
5T
1 ITTITT T [afaralald] Clase
[i] T[T [aforalall 1
F ITfajlraoflIfaopalald] Clas:e
4 INETENERREYERETERR 3
E:d [HIETRYEEEIEEERE R
3 glal I [a[I[a[I[ala| Clase
3 [HIETRYEEEIEEERE BN b
| [1] [BIETRYEEEIEEERE BN
2 dfalala]lI[T[I[I] ] Clas==e
i gjajala]I]T]I[I]d 4

Classe |
Classe §
L lnsse 2

Figura 9- Classificacdo hierarquica descendente de segmentos de texto.

Clansg 4

Esta analise visa obter classes de ST que, ao mesmo tempo, apresentam

vocabulario semelhante entre si, e vocabulario diferente dos segmentos das outras
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classes. A partir dessas analises o0 software organiza a analise dos dados em um
dendrograma que ilustra as relagdes entre as classes.

O software executa célculos e fornece resultados que nos permite a descri¢cao
de cada uma das classes, principalmente, pelo vocabulério presente nos segmentos de
texto caracteristicos e pelas suas “palavras” com asterisco (variaveis). Além disto, o
software fornece uma outra forma de apresentacdo dos resultados, através de uma
analise fatorial de correspondéncia feita a partir da CHD. Com base nas classes
escolhidas, o software calcula e fornece os ST mais caracteristicos de cada classe.

Estas classes de segmentos de texto, em nivel do software sdo compostas por
uma classificagdo segundo a presenca ou auséncia de determinado vocabulario. Em
nivel interpretativo, a significacdo das classes depende do marco teérico de cada
pesquisa. Reinert (1990), ao estudar a literatura francesa considerou cada classe como
uma nog¢do de “"mundo”, enquanto um quadro perceptivo-cognitivo com certa
estabilidade temporal associado a um ambiente complexo. Em pesquisas no campo da
linguistica estas classes foram interpretadas como campos lexicais (Cros, 1993) ou
contextos semanticos.

Em pesquisas no campo da psicologia social, particularmente aquelas
interessadas em estudar o conhecimento do senso comum, tendo em vista o estatuto
gue elas conferem as manifestacdes linguisticas, estas classes podem indicar
representacdes sociais ou campos de imagens sobre um dado objeto, ou somente
aspectos de uma mesma representacédo social (Veloz, Nascimento-Schulze e Camargo,
1999). Na maior parte das vezes ndo h& coincidéncia entre o numero de classes e 0
namero de representacfes sociais envolvidas. O que vai definir se elas indicam
representacdes sociais ou apenas uma representacao social € o seu contetdo, e sua
relacdo com fatores ligados ao plano geral de cada pesquisa, geralmente expresso na
selecdo diferenciada dos participantes segundo sua afiliacdo grupal, suas praticas

sociais anteriores, etc.

IV) Analise de similitude

Esse tipo de analise baseia-se na teoria dos grafos e € utilizada frequentemente
por pesquisadores das representacdes sociais. Esta teoria estuda as relagbes de
objetos de um dado conjunto. Sua férmula é: G (V, E), onde G significa grafo e é
composto de veértices (V) e de varias ligag6es entre dois vértices (E) (Degenne & Verges,
1973; Flament, 1981).

Este tipo de andlise permite identificar as coocorréncias entre as palavras e seu
resultado traz indicagBes da conexidade entre as palavras, auxiliando na identificacéo

da estrutura do contetdo de um corpus textual (Flament, 1981). Permite também
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identificar as partes comuns e as especificidades em funcéo das varidveis descritivas

identificadas na analise (Marchand & Ratinaud, 2012).

V) Nuvem de palavras

Agrupa as palavras e as organiza graficamente em funcéo da sua frequéncia.
Elas sdo apresentadas com tamanhos diferentes: as palavras maiores sdo agquelas com
maior frequéncia (ou outro indicador escolhido) no corpus, e as menores apresentam
frequéncias inferiores. As primeiras sao colocadas no centro do grafico.

E uma anélise lexical bem simples. Porém ela é graficamente interessante, pois

fornece uma ideia inicial do contetido do material textual.

Processando a analise no software IRaMuTeQ

Para a exposi¢cdo e exercicio de andlises de corpora textuais (parte 1) estéo
disponiveis trés corpora no kit IRaMuTeQ (na pasta “Corpora”): “corpo”, “aids” e

“hipertensao”. Estes corpora seréo utilizados para esta parte do tutorial.

Trés exemplos de corpora textuais

Corpus monotemético com textos longos (grupos focais): RS do corpo

Quando temos um corpus com apenas um tema e composto de textos longos,
preparamos ele de forma monotematica (apenas com linhas de comando), como no
exemplo do corpus “corpo”. Este corpus é formado pela transcricdo da discusséao de
16 grupos focais apds visualizarem materiais audiovisuais, de um experimento de
laboratorio realizado numa dissertagdo (Justo, 2011). Os grupos foram formados por
estudantes e funcionarios de uma universidade. A instrucdo inicial foi: “Discutam, em
grupo, este video sobre corpo que acabaram de ver”.

As variaveis que formam a linha de comando ou linha de metadados sao:
*gru (Grupo): com 16 modalidades ou grupos focais.
*ctx (Contexto de discusséo de cada grupo: 1= beleza e 2= saude).
*ida (Idade dos participantes: 1= adultos jovens e 2= adultos maduros).

*sex (Sexo dos participantes: 1= masculino e 2= feminino).
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*==xx ko 01 *ctx 1 *ida 1 *sex 2

A palavra que me veio agora na cabeca foi cartio de visitas. Pelas imagens do video é a
ideia de que o corpo € a primeira impressio, é o cartio de visitas & o que vai apresentar,
entdio tem que estar com os cabelos bem cuidados, bem_vestido, com o corpo em forma.
Para mim veio também essa questiio de identidade mesmo. Porque € assim que a gente
se mostra. Ndo so a forma de se vestir, mas a forma como vocé se expressa, o jeito
como anda. Tudo é uma questio de como as pessoas te percebem. E como acaba
virando meio que um consumismo. As pessoas querem parecer bem e por isso elas
compram bastante, investem. Corpo como um objeto. Essa questio da identidade & uma
coisa tambem imposta socialmente. Tu tens que ser bonita, fu tens que ser magra, tu tens
que estar sempre bem_vestida. Uma coisa que me veio foi esia tentativa de
padronizacio, padrio de beleza. Uma coisa que marcou no video € que 95 por cento das
imagens eram de pessoas bonitas, magras, homens malhados. E ai tinha 3 gordos, 50 3
gordos. Foi bem para esse lado mesmo. [sso também me marcou e também se eu estou
realmente satisfeita com o meu corpo ou se eu fento o que as pessoas estdo satisfeitas,
porque todo mundo € assim. Sera que eu realmente gosto de ser assim, ou eu sou assim
porque todo mundo, e é o padrdio? Ndo tem que ser magro. Eu acho que estou sendo
influenciada. Eu quero estar com a minha barriga reta. Eu tenho certeza que en estou
sendo influenciada. E um processo consciente. Bu sei que estou indo malhar para isso. E
como isso influencia a questdo da felicidade. A felicidade, como se sente. Se eu me sinto
que ai que droga eu estou acima do peso ja penso ai ndo, eu estou feia. Isso ja influencia
em como tu faz com as pessoas e como se enxerga. Baixa a autoestima. Tu tem que ser

Figura 10- Extrato inicial do corpus “corpo”.

Corpus monotemético com ST curtos (resposta a uma Unica questdo aberta): RS
da aids

Quando temos grande volume de respostas curtas de uma questdo aberta de
um questionario (minimo em torno de 80), a técnica da classificagcdo hierarquica
ascendente (CHD) também pode ser utilizada, como no exemplo do corpus “aids”.
Este corpus é formado pela digitacdo das respostas a uma das questdes do questionario
utiizado numa dissertagéo (Antunes, 2012). Participaram 312 estudantes do ensino
médio. A questao foi: “O que vocé pensa a respeito da Aids? ”, respondida por 300
estudantes.

As variaveis que formam a linha de comando séo:
*ind (Individuo participante): com 312 modalidades ou 312 estudantes.
*sex (Sexo): 1= masculino e 2= feminino.
*esc (Tipo de escola): 1= publica e 2= particular.
*pes (Pessoa soropositiva): 1= conhece e 2= ndo conhece.
*conh (Conhecimento sobre a transmisséo do HIV): 1= bom e 2= pouco.

*ati (Atitude frente ao soropositivo): 1= favoravel, 2= neutra e 3= desfavoravel.
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EEEE xi&g_oozl x%_l XEEE_E 3225_2 ‘,C\_,Q,mm_l xaﬁ_?’.

A aids € um virus que tem que tomar muito cuidado. E importante conhecer sen parceiro na hora de
realizar atos sexuais. O virus pode ser transmitido por causa de um ato irresponsavel, transar sem o
uso de um preservativo, ou através de um estupro.

=xkx xind 002 *sex_2 *esc_2 *pes_1 *conh_2 *ati_l

Aids, quando citado, me vem na cabega a quantidade de pessoas que possuem o virus, e que sofrem
preconceito diante disto, por terem a doenca, muitas vezes por descuido, muitas vezes por falta de
instrucio. Estas pessoas, em vez de sofrerem com isso, pelas pessoas que diziam ser suas amigas,
deveriam na verdade ganhar o apoio e a ajuda de amigos e familia para combater o virus e o
preconceito que ha no assunto.

#=x% %ind (003 *sex_2 *esc_2 *pes 2 *conh_2 *ati_3

Eu penso que € uma questio complicada, porque a pessoafica mal e tem que viver de remeédios e
tem medo de passar pra outra.

sxx% %ind 004 *sex_2 *esc_2 *pes 2 *conh_2 *ati_1

Uma dst, devido a falta de prevencgdo do casal. Hoje ja existe tratamento, porém pessoas que sofrem
desta doenca sofrem também de um grande preconceito da sociedade.

*xxx*ind 005 *sex 2 *esc 2 *pes 2 *conh 2 *ati_l

E uma doencga séria. que sofre muito preconceito. Mas que tem que passar a ser respeitada mais,
pois sendo cuidado e tendo protecio, ndo faz mal algum.

*xx% %ind 006 *sex_1 *esc 2 *pes 2 *conh 2 *ati 3

Figura 11- Extrato inicial do corpus “aids”.

Corpus temético com ST longos de entrevistas com dois temas complementares:
RS da hipertenséo

Quando temos um corpus composto de mais de um tema, preparamos ele de
forma temética (com sub-linhas de comando), como no exemplo do corpus
“hipertensao”. Este corpus é formado pela transcricdo de entrevistas em profundidade
feitas com 60 pessoas adultas, ligadas de alguma forma com o tema da hipertenséo
arterial, numa tese (Antunes, 2017). A instrugdo inicial foi: “Eu queria que vocé me
falasse o que pensa sobre a hipertensdo arterial, suas causas, suas caracteristicas,
consequéncias, experiéncias, tratamento e outras coisas importantes para vocé sobre
este assunto”. A maior parte do material transcrito foi dividida entre dois temas (ou duas
sub-linhas de comando), onde o *tema_1 trata da hipertensdo e o *tema_2 do seu
tratamento.

As variaveis que formam a linha de comando principal sao:
*ind (Individuo participante): com 60 modalidades ou 60 adultos.
*grup (Grupo): 1= prof. salde, 2- hipertensos e 3= familiares.
*seX (Sexo0): 1= masculino e 2= feminino.
*ren (Renda): 1=1a3sm,2=4a6sm,3=7al1l0sme 4=+10 sm.
*paph (Papel do hipertenso) e *papf (do familiar) no tratamento: 1= alimentacéo, 2=
medicacado e 3= exercicio.

*papp (Papel do prof. sadde): 1= orientacéo, 2= rotina e 3= medicacao.
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et tind 01 *grup | "sex 1 *ren | *paph 3 *papf 1 “papp 2

-*tema_1

Ahipertensdo eu acho o seguinte, ela aparece, & silenciosa, se a pessoa ndo tiver o cuidado de saber que & hipertenso,
através da consulta médica, & muito ruim ., porque aquilo se agrava e a pessoa sofre muito. Eu, por exemplo, sutive a
experiéncia de praticamente ndo saber que era hipertenso, e eu tinha desconforto com a parte cardiaca, mas eundo five
infarto, nio tive nada, eles fizeram varios exames e no exame cardiologico mais elaboradoe foi descoberto que eu tinha
uma coronana obstruida e foi necessanio fazer uma ponte safena. entdo eufiz a cinirgia e eu tenho tido controle da
pressdo e esta sendo muito bem feito. Aposa cmrgia, sempre segui com osremédios receitados e nunca tinha mudado,
e ha um ano eu fui atendido aqui no posto e o cardiologista mudou a m edicagdo e eu achel que foi muito importante,
porque me deuuma sensagio de melhora, a pressido melhorou e esta bem controlada, eu recentemente fiz um check up.
fiz uns exames por causa da cimurgia que eu fiz e pela idade, eles analisaram. mas eundo tive a consulta ainda, mas en
estou em um nivel adequado para a minha situagdo. Eu caminho dianamente, por 43 minutos ou 1 hora na beira mar. eu
moro aqui perto, eu estou com 76 anos, entio quando eu era um pouco maisjovem eufazia academia, musculagdo, que
& um pouco mais pesado, mas agora, devide aidade, eu so caminho. Onde eu moro tem esteira, tem tudo, mas eu nio
consigo fazer, estou fazendo o que eu posso fazer. o proprio médico disse que eundo posso exagerar muito porque sou
cardiopata, e devido aidade eu procuro evitar exercicio muito exaustivo, a esteira esta dentro doslimites, mas fazer
prolonzado & muito exaustivo, pode dar problema, fago o que & possivel fazer. Por exemplo, se eu sinto um desconforto,
quando eu caminho eu nunca sinto, mas se eu for correr ou andar de esteira, eu jd sinto dificuldade, mas isso su percebo
que & devido aidade. porque pela vida profissional, eu five sempre uma situagio bem agitada na profissio, a gente tinha
que ter preparo fisico para ex ecutar as tarefas, sou aposentado da aeronautica, e a gente fazia muita situagio para fora
do Brasil e também os outros estados, tinha que voar e finha que ficar atento a muitas coisas, entdo €isso, mas os
instrutores falavam para nés na hora da educagdo fisica, aproveitem que aqui é de graga. depois que vocés tiversm
aposentados vocés terio que pagar, a gente faria um pouco de corpo mole, mas o dia a dia foi benéfico, nas situagies
adversas que surgiram, como a doenga. a gente suportou melhor, devido a situagdo que a gente tinha de preparo, o cotpo
suportava mais as adversidades, e agora a gente esta levando, porque além disso que eu estou te falando, eu tive uma
outra situagdo que ndo estd comrelacionada com a hipertensio, mas sim com wn cincer, eu tive uma neoplasia no
intestino grosso, foi um tumor maligno, eu fui operado com &xito, agora em setembro faz 2 anos, eu fui liberado ha uns
2 ou 3 anos do cepor, onde eu fazia o tratamento, m as isso também foi um periodo muito dificil, foi mais dificil do que
acimrga, em 2004 eufiz a cinurgia do coragdo e em 2003 eufiz a do intestino, foi uma atras da outra, entdo aquilo me

Figura 12- Extrato inicial do corpus “hipertensdo”.

Inicialmente, abra o software para trabalhar em sua interface, e importe o corpus.

Na barra de ferramentas superior clique em Arquivo e Abrir um corpus textual, conforme

indica a Figura 13.

Arquivo | Edigdo Visualizar Analise de matriz  Andlise detexto  Ajuda

a & ® [l

Abrir uma matriz | @ E 00
" Abrir um corpus textual
.Abrir uma andlise
Importar de TXM

Impeort from Europress I Rmu T e Q
Importar de factiva v

Ferramentas v

Sair

Abri

http:/fwww.iramuteq.org

Version 0.7 alpha 2

Laboratoire

enga GMU GPL
20114 Pierre Ratinaud

@, python

ir um corpus textual Bem vindo
09:24
20/10/2018

o me 5 )

Figura 13- Importacéo do corpus de analise.
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Localize e selecione o corpus que deseja analisar e clique em Abrir (Figura 14).
Sugere-se que o corpus tenha um nome curto e que a pasta que o contenha tenha o
mesmo nome.

Examinar: | |, copo

v @@ e mr

= Mome Data de modificag...  Tipe Tamr

"""} | || corpo 20/10/2018 09:29 Arquivo TXT
Locais recentes

Area de
Trabalho

Biblictecas

=
g =

computador
£ >

% Nome: |ccrpc w | | Abrir |

| Fichier texte

v| | Cancelar |

Figura 14- Importacéo do corpus de anédlise denominado “corpo”.

No momento em que o software importar o corpus, uma nova janela sera aberta.
Nessa janela (Figura 15) podem ser observadas algumas configuragbes do software
para analisar os dados textuais. A maior parte das configuragdes, na aba Geral, pode
ser mantidas conforme o padrdo, com excecao de duas que precisam ser modificadas.
A primeira refere-se a codificacdo (Definir caracteres) do texto, que deve ser a segunda
opcéo de cima para baixo: “uft-8 — all languages”.

Geral | Limpando

corpus ChUsers\Windows'\Desktop\Corporacorpolcorpo.bt
Mome do corpus | corpo_corpus_1 |
Definir caracteres | cpl1252 - Western Europe v
cpl1252 - Western Europe ~
Idioma quan
MacReman - Western Europe
ascii - English
Diciondrio big3 - Traditional Chinese
big3hkscs - Trad\t\ona\ Chinese B
cpl37 - English
cpd24 - Hebrew
Pasta de saida cpd37 - English o_corpus_1 | | Mudar ...
cp300 - Western Europe
Marcador de texto cp737 - Greek

cp773 - Baltic languages

Use o dicionario de expressées | cp850 - Western Europe

cp852 - Central and Eastern Europe
Crie segmentos de tedo cp855 - Bulg, Byelorus, Mace, Rus, Serb
. . cp856 - Hebrew

Métedo de construgde de 5T p857 - Turkish

cp86l - Portuguese

Tamanho de 5T cp261 - Icelandic

cpl62 - Hebrew

cplf3 - Canadian

cpl6d - Arabic

PCD%EP - Danish, Norwegian

OK Cancel

Figura 15- Configuragdes de andlise — codificacdo do corpus.
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A outra configuracdo é a da lingua (Idioma). Conforme a Figura 16, selecione a
lingua: portugués no caso de o texto estar nesta lingua, ou escolha a lingua

correspondente ao caso.

Geral | Limpando

corpus Ch\Users\Windows'\Desktop\Corpora\corpoicorpe bt

Mome do corpus corpo_corpus_1

Definir caracteres cp1252 - Western Europe

Idiorna francais

frangais
english
Dicionario german (expérimentale)
italian Browse

swedish (Exiérimentale)
Pasta de saida : :

spanish Corpora'\corpotcorpo_corpus_1

greek (expériementale)
Marcador de texto galician (expérimentale)
autre...

Use o diciondrio de expressdes W]

Crie segmentos de texto

Método de construgdo de ST | ocorréncias v

Tamanho de 5T 40

Cancel

Figura 16- Configurac8es de andlise —lingua.

Na aba limpando pode-se fazer algumas corre¢des no corpus antes de analisa-
lo. Mas é melhor que isto seja feito antes desta etapa, conforme as instrucdes ja
indicadas para a formatacdo de corpora textuais.

Cliqgue em OK e aguarde alguns segundos para que se processe importacao
dos dados. Em seguida, na grande janela da direita aparecera uma breve descri¢do do
corpus, como indicado na figura 17, onde se pode verificar, 0 nimero de textos (40) e
de segmentos de texto (994), ocorréncias (34724), formas (palavras diferentes) (3305),

e Hapax (palavras com frequéncia igual a 1) (1618).
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/Description corpo_corpus_1 \

Descricdo do corpus

MNom
Idioma
Definir caracteres
originalpath
pathout
date

time
Paramétres
ucemethod
ucesize
keep_caract
EXpressions
Statistiques

MNumber of texts

Mumber of text segments

OCCUMTENCES
MNumber of forms

MNamero de hapax

corpo_corpus_1

portuguese

utf-2

Ch\Users\Windows\Desktop\ Corpora\corpol\corpo.ted
ChUsers\Windows\Desktop'\ Corpora‘\.corpo\corpo_corpus_1
Sat Oct 20 09:32:44 2012

Oh 0m 1s

.
40
na-zA-70-0ahahahahshactet e ehiliia0a0606060e@ulalalalcCRoE Al 17" -
3

16
994
34724
3305

1618 - 48.96 5% des formes - 4.66 % des occurrences

Figura 17- Resultados preliminares do corpus denominado “corpo”.

Tendo sido realizada a importacdo do corpus, as andlises ja podem ser

iniciadas. Para realiza-las, na barra de ferramentas superior, selecione Analise de texto,

e aparecerdo as possibilidades de analise (Figura 18).

e de matriz | Analise de texto | Ajuda

52 | @| %, Estaticticas 4 N7

/Descripl ¢ Especificidades e AFC f

Descrigdo c

Maom

Idioma Sub corpus *

Definir cara # Exportar tabela de metadados

Classificacdo J
& Andlise de similitude

&= Nuvem de palavra

criginalpath ChUsers\Windows' Desktop Material iramn
pathout Ch\Users\Windows\Desktop'Material iramt
date Thu Mov 1 14:34:49 2018

time

Oh Om 1s

Figura 18- Escolha da analise textual.
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Toda a vez que for escolhida uma analise, surgira uma nova janela (Figura 19)
perguntando se vocé deseja manter a Lematizacéo. Deixe selecionado SIM, pois assim
o software utilizara o dicionario de formas reduzidas para processar a andlise. Nessa
janela vocé também podera editar as formas ativas e suplementares, se assim desejar,

clicando em Propriedades Chave.

/Descriptioncorpo_corpusj ) \

Descrigdo do corpus

Naom corpo_corpus_1

Idioma portuguese

Definir caracteres utf-8

originalpath

pathout pus_1
date

. Lematizagdo

tirme (_)ndo

Parametres

ucemethod Propriedades chave propriedades

ucesize

keep_caract @ indexation UilgCRoeE AN.:,; 17"
EXPressions ) other
Statistiques

Browse
MNurmber of texts

Cancel

Mumber of text segmg

OCCUMTENCES 34724
MNumber of forms 3305
MNimero de hapax 1618 - 48.96 % des formes - 4,66 % des occurrences

Figura 19- Lematizacao e edi¢cdo das formas ativas (palavras consideradas nos calculos).

Conforme a figura 20, o pesquisador pode selecionar quais as classes
gramaticais ele deseja considerar ativas na analise (0= palavras séo eliminadas; 1=
palavras séo ativas; 2= palavras sdo suplementares). Uma fez feita essa alteracdo
nas preferéncias da lematizagéo, ela se mantera nas andlises subsequentes para um
mesmo corpus. O pesquisador pode altera-las novamente no momento que desejar.
Apo0s escolher as classes gramaticais clique em Ok, e novamente em Ok que a andlise

seré realizada.

24



Choix des clés d'analyse
D=¢éliminé ; 1=active ; 2=supplémentaire

Adjectif voir liste Conjonction wvoir liste

Adjectif démonstratif wvair liste Formes nen reconnues wvoir liste

Adjectif indéfini vair liste Mem commun wvoir liste

Adjectif interrogatif voir liste Mom supplémentaire wvoir liste

Adjectif numérique vair liste Onomatopée wvoir liste

Adjectif possessif voir liste Proenom démenstratif wvoir liste

Adjectif supplémentaire vair liste Pronom indéfini wvoir liste

Adverbe vair liste Pronom personnel wvoir liste

Adverbe supplémentaire voir liste Pronom possessif wvoir liste

Article défini woir liste Pronom relatif woir liste

[N N PR PR R Y

Article indéfini vair liste Préposition wvoir liste

Auxiliaire voir liste Verbe voir liste

LN ED IR R LR (B R N B R (R E R R E

-
ry
-
-
-
-
-
-
-
ry
-
-
r
-

ra

Chiffre vair liste Verbe supplémentaire wvoir liste

Figura 20- Escolha das formas ativas (palavras consideradas nos calculos).

Sugere-se que se utilize os parametros padréo, conforme a ilustragéo da figura
20, com uma Unica alteracéo: passar o advérbio de 1 (ativa) para 2 (suplementar). Esta
parametragem traz uma boa limpeza para pesquisa onde o contetido do texto é o mais
importante. A logica é trabalhar com os elementos de linguagem "plenos" como ativos:
adjetivos, formas néo reconhecidas, nomes (substantivos), verbos; e com as demais

formas como suplementares.

Anélise: Estatisticas

Na primeira opgéo de analise, "Estatisticas", o software fornece o nimero de
textos e segmentos de textos, ocorréncias, frequéncia média das palavras, bem como
a frequéncia total de cada forma; e sua classificacdo gramatical, de acordo com o
dicionario de formas reduzidas. Na interface dos resultados vocé podera visualizar o
diagrama de Zipf (Figura 21), que apresenta o comportamento das frequéncias das
palavras no corpus, num gréafico que ilustra no eixo vertical (y) a posi¢éo das frequéncias
das palavras por ordem decrescente, e no eixo horizontal (x) as frequéncias das formas,

ambas em escalas logaritmicas (Lebart & Salem, 1988).
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koo 5 Description corpo_corpus_1 [/ corpo_stat_1 \

= . Textual corpus

= corpo corpus_1 Resumo ¢ | Activesforms | Supplementary forms Total | Hapax
N |Reume
1 B Matriz Number of texts : 16

MNumber of occurrences : 34724
Number of forms : 2127

Nimero de hapax : 891 (2.57%of occurrences

Meédia de ocorréncias por texto : 2170.25

500

log{frequences)
50

10

Pronto Bem vindo

- 41.89% of forms)

log(rangs)

zipf

Figura 21- Diagrama de Zipf do corpus “corpo”.

Ao clicar na aba “Formas ativas”, o software exibe o dicionéario do corpus (Figura

22), listando as frequéncias de cada forma (palavra) e suas respectivas categorias

gramaticais. O software classifica as palavras com a seguinte codifica¢édo, a qual sera

utilizada ao longo de todas as andlises:

adj = adjetivo

adj_num = adjetivo numeral

adj_sup = adjetivo colocado em forma suplementar
adv = advérbio

adv_sup = advérbio colocado em forma suplementar
art_def = artigo definido

conj = conjungéo

nom = nome

nom_sup = home colocado em forma suplementar
nr = ndo reconhecida

ono = onomatopéia

pro_ind = pronome indefinido

pre = preposi¢cao

ver = verbo

verbe_sup = verbo colocado em forma suplementar

As formas nédo reconhecidas (nr) séo consideradas ativas na analise. Elas podem

indicar erros de digitacao do corpus ou palavras muito especificas que ndo se encontram

no dicionario do IRaMuTeQ.
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fisiurico 5 Description corpo_corpus_1 [/ corpo_stat_1 \

= .Tex‘tualcorpus

- [T] corpo_corpus_1 Resumo | Actives forms 3¢ | Supplementary forms | Total | Hapax

) Forma Freq. Tipos

4] EMatriz O Informagdes o nom

Y Renomear 276 T

Abrir pasta 291 nom

2N Ver

Exportar dicionario T nom

Exportar dicionario de lemas 177 ver

75 Deletar do histérico 136 VEr

prerrsar 130 Ver

=5 126 adj

cuidar 123 ver

querer 117 Ver

dar 115 Ver

vida 107 nom

MESMO 100 ad]

dizer 99 Ver

dia 93 nom

mente 96 nom

satide a0 nom

VEZ 20 nom

questdo Bl nom

bom 83 adj

bonito &1 adj

problema 59 nom

passar 58 VEr

gorde 54 adj

Figura 22- Diciondrio de formas ativas do corpus “corpo”.

Na coluna que se apresenta a esquerda, na interface do software exibida pela
figura 22, vocé identifica essa analise como: “nomedocorpus_stat_n®". Colocando o
cursor sobre esse nome, vocé pode clicar com o botéo direito do mouse sobre 0 mesmo
e selecionar algumas opg¢des, dentre elas, exportar o dicionario (aquele que apresenta
as formas sem a lematizacéo), o qual sera salvo como uma planilha (“dictionary.csv”)
na pasta em que foi salvo o corpus inicial, dentro de uma sub-pasta denominada:
“nomedocorpus_stat_n”. Vocé também pode exportar o dicionario de lemas (aquele que

apresenta as formas com a lematizagéo).

Andlise: Especificidades e AFC

Para as analises das "Especificidades e AFC" vocé devera escolher a variavel
categorial em funcdo da qual deseja comparar suas modalidades. Vamos utilizar para
isto o corpus “aids”. Selecione a variavel “*ati” (atitude em relacdo a pessoas

soropositivas ao HIV) na janela que aparece na interface (Figura 23) e clique em OKk.

>0 “n” geralmente € igual a 1, pois cada vez que iniciamos toda a analise do corpus de uma
mesma pasta o software enumera casa analise.
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IRaMuTeQ 0.7 alpha 2

xto Ajuda

(PER&SS %60

pus_1 ! corpo_stat_1 yDHcripﬁnn aids_corpus_1 ! Clast

ms X] Supplementary forms ]Total' ] Hapax l

Freq. @

324

Formas utilizadas

Selecionado por

Escore

Tipos

nom

ativas e complementares v

variaveis

7|

*ind

lei hipergeomeétrica v

Frequéncia minima

10

Figura 23- Escolha de uma variavel do corpus “aids” para andlise de especificidades.

Aguarde alguns instantes e os resultados aparecerdo na janela principal,

conforme a figura 24.

‘B | Specicities - aids spec 1 | Specificities - aids spec 2  \
4 | Tipos | Forms frequencies XT Tipos de frequéncias l Frequéncia relativa das f
formes *ati_1 @ *ati_2 *ati_3
que 351 N 2
sEr 310 29 229
a 297 36 218
de 201 32 235
uma 175 22 14
ter m 2 129
pessoa 164 29 13
doenga 161 18 138
nio 148 il 105
o 128 19 106
com 126 9 78
aids 110 15 0
por 102 14 il
em 101 8 66
se 24 16 85
muito 68 5 42
poder 63 8 54
para 60 8 51
um 55 4 34
pensar Ascociated forms 37
L=l Concordancia &
como 20
. Graphic En
T Typical text segments 3 18
cura Fazer Tgen 24
ela 37 2 27
muita 36 5 22

Figura 24- Resultados das especificidades da varidavel “atitude” do corpus “aids”.
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Ao clicar com o botdo direito do mouse sobre qualquer uma das palavras
apresentadas na tabela (Fig. 24) aparece um menu especifico para aquela palavra
selecionada. Ele contém cinco opcgdes, e duas delas apresentam um maior interesse:
“Formas associadas” e “Concordancia”. A primeira apresenta uma lista de variacées da
forma reduzida escolhida (no caso de “vida”: “vida” e “vidas”). A segunda oferece os
ambientes (segmentos de texto) onde encontra-se cada ocorréncia da forma (da palavra
“vida”), podendo seu contexto ser recuperado.

Quando se tem uma variavel com mais de duas modalidades, o resultado da
comparacéao entre estas modalidades pode ser representado num plano fatorial (Analise
Fatorial de Correspondéncias). Para isto € necessario clicas na aba superior direta
denominada “AFC”. Esta representacdo permite a distribuicio num espago
bidimensional dos elementos textuais em funcdo das modalidades desta variavel (ver
Figura 25).

4 | Tipos | Formsfrequencies | Tipos defrequéncias | Frequéncia relativa das formas Tipos de frequéncias relativas AFC x
CA forms 3¢ | Tiposde AFC
= S virus
D e —— Y0 O —
- . ) pauando i maiohiajgamo

ate

Dimension 2 (46

CurE ! pormal
: zindz
— contato )
e H i
2B Rnto H infermagio
nunca H =stapauE
caUsE :

outro

sofrer

portador

-0.4
|

T I T
0.5 0.0 0.5

Dimension 1 (53.6%)

Figura 25- AFC com base em uma variavel com trés modalidades (“atitude”) do corpus “aids”.
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Normalmente é necessario alterar alguns parametros do grafico para uma melhor

visualizacdo. Conforme a figura 26, o primeiro é o seu tamanho (indicado em pixels®. A

largura deve ser maior que a altura (p. ex. de 800x800 passa-se para 1200x800).

Também é interessante escolher o tamanho do texto. Caso o gréafico apresente muitas

palavras, deve-se limitar uma quantidade de pontos a serem apresentados (p. ex.

“Pegue os 50 primeiros pontos”). E por fim, escolhe a opgéo: “Evitar sobreposigao”.

Tipos de graficos

Fermrato de imagem

Tamanho do texto E

Pegue os x primeiros pontos EE

Pegue os x primeiros pontos por classe ] 30

Lirnite de pontos por classes de qui-quadrado

Evitar sobreposicdo

Tamanho do texto proporcional a frequéncia ]

Tamanhe de texto proporcional ac qui-juadrade [

Fatorx: E Fatory: E Fatorz:

1

Transparéncia de esferas

Faga um filme

Figura 26- Interface para alterar os parametros do gréafico da AFC do corpus “aids”.

A figura 27 mostra o mesmo gréafico da figura 25 depois de alterados os

paramentos conforme indica a figura 26. O plano fatorial 1 (eixo horizontal) x 2 (eixo

6 Pixel € uma unidade de imagens digitais. Um ponto digital que somado a outros milhares
forma uma imagem digital completa.
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vertical) distribui as formas (palavras) partir de uma variavel sobre a atitude de jovens a
respeito de pessoas soropositivas ao HIV. Esta varidvel apresenta trés modalidades:

favoravel (cor vermelha), neutra (verde) e desfavoravel (cor azul).

Formas | Formas cemuns | Tipes | Forms frequencies | Tipos de frequéncias | Frequéncia relativa das formas Tipos de frequéncias relativas AFC

CAforms > | Tiposde AFC

forma Li N
_. o~ 4 proteger sempre preservstivo
! acabar agsg !
perigoso cuidar I
se!
.0 dever i
: sem !
= existir
€ o demmmm e S doenca i ol MSL
o~ i
5 UMy
2 com
@ muito,
! ainda
I outro q
4 I
o ! saber
1 sofrersangue
i portador
st
qualguer
disariminar
T ! ajuda
| me
I
I
I
:
1 tudo
@ s
I
I
T T T f T T
6 4 2 0 2 4
facteur 1 - 53.55 % v

Figura 27- AFC com base na variavel “atitude frente ao soropositivo” do corpus “aids”.

Andlise: Classificacao (Método de Reinert)

Ao escolher “Classificagdo (Método de Reinert) ”, conforme a figura 28, vocé

pode optar por trés possibilidades de classificacdo hierarquica descendente (CHD):

1- Dupla sobre RST: nao utilizada, pois usualmente tem baixo aproveitamento do
corpus. E uma analise dupla sobre reagrupamento de textos.

2- Simples sobre ST: que equivale a uma analise sobre 0s segmentos de texto
delimitados pelo software (analise standart) ou pré-determinada pelo software,
recomendada quando se dispde de textos longos, como dois dos nossos corpora
que utilizaremos aqui: o “corpo” e o denominado “hipertensdo”. Aqui a
segmentacao dos textos é feira com base no método de Reinert.

3- Simples sobre textos — que realiza a andlise considerando os textos como
segmentos de texto (ST), sem dividi-los em segmentos. Recomendada para
respostas curtas a questdes abertas de questionarios e de entrevistas com

roteiros, como o corpus denominado “aids”.
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Definicbes “

() dupla sobre RST

Classificagdo (®) simples sobre 5T

() simples sobre textos

Tamanho de RST1 12
Tamanho de RST2 14
Muarnero de classes terminais na fase 1 10
Frequéncia minima de segmentos de texto por classe (0=automatice) 0
Frequéncia minima de uma forma analisada (2=automatico) 2
Marmero maximeo de formas analisadas 3000
método swd irlba
Mode facil (menos preciso, mais rapido) ]
Cancel Valores por padrdo oK

Figura 28- Interface para a escolha do tipo de classificacdo hierarquica descendente (CHC)

Escolha uma das modalidades de classificacdo. Geralmente a escolha da
classificagdo simples sobre ST n&o exige nenhuma modificacdo nas configuragdes.

No caso de uma CHD anterior que nao reteve no minimo 75% dos ST, aumente
os diminua o valor do “Numero de classes terminais da fase 1” e refaca a CHD para
obter uma retencdo satisfatoria. Quanto ao “método svd”, sdo escolhas do algoritmo
para a segmentacao do texto; por padrdo emprega-se o “irlba”, ndo o “svdR”. A escolha
do “Modo facil” oferece uma analise mais rapida, mas menos precisa, pois suprime a
segunda fase de cada particao.

Nesse Ultimo caso, o da classificacdo simples sobre textos, é necessaria uma
configuracao anterior, conforme indica a figura 28. Logo ao importar o corpus, além de
indicar a codificagao e a lingua, selecione “paragrafos” como método de construgéo dos
ST.

Quando temos uma grande quantidade de respostas curtas a uma questao
aberta de questionario, temos que configurar a CHD de forma especifica (veja a figura
29). Ao importar um corpus deste tipo, além de identificar a codificacdo e a lingua,
selecione "paragrafos" como método de construcdo de segmentos de texto (ST). E

quando for realizar a CHD escolha a classificacdo "simples sobre textos", para que o
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software ndo segmente o texto de cada resposta. Assim o segmento de texto sera

considerado o proprio texto ou resposta curta a pergunta de um questionrio.

Descrigdo do corpus

Geral | Limpando

corpus ChlUsers\Windows\Desktop Material iramuteqhAids\aids bt

Mome do corpus | aids_corpus_1 |

Definir caracteres ||..rl:f—8—all languages

Idiorma |portugu5e V|

(C)Padrio | portuguese
Dicionaric
(") Outro Browse

Pasta de saida | Ch\Users\Windows'\Desktop\Material iramuteqAids\aids_corpus_1

Marcador de texto El

Use o dicionaric de expressdes

Crie segmentos de texto

Metodo de construgdo de 5T | pardgrafos v

caracteres
Tamanho de 5T ocorréncias

Figura 29- Configuracédo prévia do método de construcdo dos ST para a classificagdo simples

sobre textos.

Na interface de resultados aparecerdo alguns dados importantes da CHD (Fig.

30 e 31), na parte superior esquerda do dendrograma.

/CHD -\ Perfis | AFC /CHD O\ Perfis | AFC

+-+-+—+-+-+-++-+ ++-t+-t+--t+-t-t

+-t+-+-+-t+-t-t+-+ +-t-t-t-t-t-t-t-t

T

- )
"
Him,

=,

Mumber of texts: 300
Number of text segments: 300

ke

i MNumber of texts: 16
© Mumber of text segments: 994

ik
e 1)

Number of forms: 3305 Mumber of forms: 1522
Number of occurrences: 34724 Number of occurrences: 11698
MNdamero de lemas: 2127 MNimero de lemas: 983
MNumber of active forms: 1873 MNumber of active forms: 794

MNamero de formas suplementares: 246
MNamero de formas ativas com a frequéncia == 3: 700
Media das formas por segmento: 34.933602

MNumber of clusters: & Number of clusters: 6

812 segments classified on 934 (81.69%) 251 textos classificados em 300 (83.67%)

tempo : Oh Om 18s tempo : Oh Om 9s

liIRlalM[u[TIelQl - Sun Nov 11 11:10:35 2018 liRIalMu[Tlel@] - Sun Nav 11 11:12:46 2018

Nimero de formas suplementares: 178
Nimero de formas ativas com a frequéncia »= 3: 267
Média das formas por segmento: 38.993333
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Figuras 30 e 31- Principais pontos da CHD a serem considerados em relagao aos corpora: “corpo”

e “aids” (o primeiro a esquerda e o segundo a direita).

Nessa parte da descri¢cdo dos resultados, as principais caracteristicas da analise

a serem consideradas séo as seguintes:

1-

Numero de textos (Number of texts) = respectivamente 16 (o software reconhece
a separacao do corpus “corpo” em 16 unidades de texto ou 16 transcricdes de
sessOes de grupos focais); e 300 (referindo-se as 300 respostas a uma Unica
gquestao obtidas com a aplicacdo de um questionario).

Numero de segmentos de textos (Number of text segments) = 994 (o software
desmembrou o texto em 994 segmentos); e 300 (o pesquisador configurou o
software para ndo desmembras uma resposta, entdo o numero de textos
(respostas curtas) ficou igual ao nimero de ST.

Numero de formas distintas (Number of forms) = para o primeiro corpus foi 3.305
e para o segundo 1.522 formas.

Numero de ocorréncias (Number of occurrences) = respectivamente 34.724 e
11.698.

Numero de lemas = 2.127 e 983.

Numero de formas ativas (Number of actives forms): 1.876 e 794.

Numero de classes (Number of clusters) = 5 para o corpus “corpo” e 6 para o
corpus “aids”.

Retencdo de segmentos de texto: 812 segmentos classificados de um total
de 994 (81,69%) para o corpus “corpo” e 251 classificados de 300 (83,67%)

para o corpus “aids”.

E importante relembrar que as andlises do tipo CHD, para serem Uteis a

classificagcdo de qualquer material textual, requerem uma retengdo minima de 75% dos

segmentos de texto. Caso a CHD ofereca uma classificacdo com retencgédo inferior a

esta, refaca a CHD alterando o numero inicial de classes (Figura 28) para um valor

diferente do padrao (10), e em caso de persisténcia do problema de retencdo deve-se

abandonar a CHD e empregar outros recursos, como p. ex., a analise de

especificidades, etc.

Dendrogramas

O dendrograma que segue a descricdo dos principais resultados (Figura 32) é

apresentado de forma horizontal e 1é-se da esquerda para a direita. Ele apresenta as
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partiches ou iteracdes que foram executadas na classificacdo dos segmentos de texto
do corpus. Estas particdes geram sub-corpora que correspondem as classes. No caso
do corpus “corpo” elas sao 5.

4 | Classificagdo - hipertensao_corpus_1 /Classificag&o - corpo_corpus_1 : \Classificagéo - aids_corpus_1
CHD : ' Perfis ' AFC

EE tempo - Oh Om 18s

classe 1

classe 4

181%

classe 5

dendrogramme 3 partir de chd1

Figura 32- Dendrograma da classificagdo (CHD) do corpus “corpo” (forma horizontal).

No exemplo da figura 32, num primeiro momento, o corpus “Corpo" foi dividido
(1@ particdo ou iteracdo) em dois sub-corpora, separando a classe 1 do restante do
material. Num segundo momento o sub-corpora maior foi dividido, originando a classe
5 (22 particdo ou iteragdo). Num terceiro momento ha uma particdo (a 32) gerando a
classe 3, e uma ultima particdo (a 4%) separa as classes 2 e 3. A classificacdo (CHD)
parou aqui, pois as 5 classes mostraram-se estaveis, ou seja, compostas de unidades
de segmentos de texto com vocabulario semelhante. O numero de partigdes é igual ao

ndmero de classes menos um.
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erfis | AFC

; ‘
[E 5 classe § classe 2 classe 4 classe 1

\P
[E chd1
G

/ CHD

bonito saude expressao dia
magro cuidar expressar hora
midia vida instrumento  chegar
gordo preocupar sentimento final
padrdo gente ideia ano
modelo acabar palavra semana
sociedade alimentac&@o veiculo trabalhar
barbie pensar impresséo tomar
grande saudave| identidade morrer
existir academia contato. professor
mercado rocurar possibilitar fumar
forte preocupado personalidade casa
roupa bom cartéo universidade
crianga mportante ideal semestre
pessoa coisa meio trabalho
peito achar corpe sono

Figura 33- Dendrograma da classificacdo (CHD) do corpus “corpo” (forma vertical).

A figura 33 ilustra uma segunda forma de apresenta¢cdo do mesmo dendrograma
apresentado na figura 32. Neste caso a leitura é de cima para baixo. S&ao indicadas as
formas ativas (palavras) contidas nos segmentos de textos associados a cada classe.
Esta imagem e a anterior sdo automaticamente salvas na sub-pasta “corpo_alceste n”
gque se encontra na sub-pasta “corpo_corpus_n” da pasta em que foi salvo o corpus
inicial (denominada corpo). Elas s&o imagens do tipo “.png™’.

Além do dendrograma, essa interface de resultados também possibilita que se
identifique o conteudo lexical presente nos segmentos de texto (ST) de cada uma das
classes (para acessa-lo, basta clicar na segunda aba (Perfis) e uma representacéo
fatorial da CHD (para acessa-la, basta clicar na aba AFC).

Perfis das classes da classificagdo (CHD)

Segundo a figura 34, na aba “Perfis”, para cada classe encontram-se em colunas
dados referentes ao seu contetdo:
1- n. (nimero que ordena as palavras na tabela);
2- eff. st (ndmero de segmentos de texto que contém a palavra na classe);
3- eff. total (nimero de segmentos de texto no corpus que contém, ao menos
uma vez, a palavra);
4- pourcentage (percentagem de ocorréncia dos segmentos de texto que

contem a palavra nessa classe, em rela¢do a sua ocorréncia no corpus);

7 A extensao “.png” significa “Portable Network Graphics”, um dos formatos de dados utilizado
para imagens.
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5- chi2 (X2 de associagdo dos segmentos de texto que contem a palavra com a
classe);

6- Type (classe gramatical da palavra presente no segmento de texto
identificada no dicionério de formas);

7- forme (identifica a palavra);

8- P (identifica o nivel de significancia da associacdo do segmento de texto

contendo a palavra com a classe).

fClassificag;éo - corpo_corpus_1 \

CHD [ Perfis » | AFC

1Classe1 | 2Classe2 | 3Classe3 | 4Classed | 5 Classe 5
165/812 229/812 155/812 130/812 133/812

20.32% 28.2% 19.09% 16.01% 16.38%

M. eff. st eff. total pourcentage  chid {f& Type forme p
0 36 45 80.0 140.79 adj bonito < 10,0001
1 29 34 85.29 123.05 adj magre < 10,0001
2 20 20 100.0 104.68 nam midia < 10,0001
3 26 38 68.42 78.83 ad] gorde < 10,0001
118 13 413 2736 74.0 *cb_1 < ,0001
4 21 28 73.0 T2.76 nom padrdg < 10,0001
119 33 72 4583 50.04 *gru_02 < 10,0001
5 10 90.0 40.07 nom modelo < (0,0001
(i1 10 13 76.92 35.36 nom sociedade < (0,0001
7 9 88.89 34,94 nr barbie < 10,0001
8 1 81.82 34.86 adj grande < 10,0001
9 14 23 60.87 34.21 wer existir < 10,0001
10 i} i} 100.0 30.86 nom mercadeo < 10,0001
12 8 10 80.0 29.92 nom roupa < 10,0001
1 8 10 80.0 29.92 ad] forte < ,0001
13 9 13 69.23 26.94 nom crianga < 10,0001
14 33 186 28.49 25.86 nom pessoa < 10,0001
16 5 5 100.0 25.68 nom brasil < 10,0001
15 5 5 100.0 25.68 nom peite < 10,0001
17 7 9 T7.78 25.05 ad] feio < 10,0001
18 B 7 85.71 24,78 ver impor < 10,0001
19 1 20 55.0 22.33 VEr influenciar < (0,0001

Figura 34- Exibicdo das formas associadas a classe 5 do corpus “corpo”.

Na figura 34 as formas (palavras) ativas séo apresentadas em cinza e as
variaveis ilustrativas ou os metadados em rosa. Como a figura esta organizada em
ordem decrescente segundo o valor do X2, as formas suplementares (em azul) nédo

aparecem.

Outros recursos para interpretar o perfil de cada classe e cada forma

Ainda na aba “Perfis”, o contetdo de cada uma das classes pode ser explorado
pelo pesquisador a partir de mais recursos disponibilizados pelo software, conforme
ilustra a figura 35. Para ter acesso a esses recursos basta clicar com o botéo direito

no mouse sobre qualquer palavra pertencente a classe que vocé deseja explorar. A
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parte superior da lista oferece recursos para melhor explorar a presenca da palavra

selecionada nos ST da classe, enquanto sua parte inferior fornece informacgoes

referentes a respectiva classe.

5 Classe 5

133/812  x
16.38%

ttage  chi2 @ Type forme p
[200] 1070 adl :
25.20 123.05 = Associated forms
100.0 104.68 TInT Chi2 by cluster
68.42 78.83 adj Qui-quadrado por classe ne dendograma
27.36 740 Chi2 modalities of variable

75.0 72.76 nom Woard graph
2 i Concordancia

90.0 40.07 nom
76.92 3536 nom Fazer Tgen
88.80 2404 ar Ferramentas do CNRTL (somente francés)
81.82 34.86 adj Graph of cluster
ZE S ver Repeated segments
100.0 30.86 nem X

200 2002 nom Typical text segments

20.0 20.02 adj Word cloud of cluster
69.23 26.94 nom Export.
28.49 25.86 nom Export for Tropes
100.0 25.68 (i Exporter for Owledge
100.0 25.68 nom pero TOUOT
7178 25.05 adj feio < 0,0001
5.7 2478 ver impor < 0,0001

EEn 7799 ___ = o ~ noannd

Figura 35- Recursos para interpretar cada uma das formas e das classes.

A parte superior do menu ilustrado pela figura 35 oferece as seguintes opgoes:

1-

Formas ou palavras associadas: mostra a frequéncia de cada forma (lexema)
que originou o lema indicado no perfil da classe (o termo selecionado “bonito”
corresponde a 17 ocorréncias de “bonito”, 15 de “bonita” e 6 de “bonitas”.
Qui-quadrado por classe: fornece um grafico que exibe a associacdo da
forma, no exemplo “bonito”, a cada classe.

Qui-quadrado por classe no dendrograma: fornece um grafico equivalente,
mas diferente do anterior.

Qui-quadrado das modalidades de uma variavel (metadado): ao clicar numa
variavel (linha rosa) esta escolha fornece um gréafico da associagao das suas
modalidades com cada uma das classes.

Gréfico da palavra (forma): oferece um grafico de similitude representando
as ligacdes entre a forma escolhida e as outras formas da classe.
Concordancia: mostra os ST onde a forma ou palavra ocorre (em funcéo da
classe, em funcéo de todas as classes do dendrograma ou da totalidade do

corpus).
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7- Fazer Tgen: construir reagrupamentos de formas ou lemas que serao
considerados como um conjunto ou um todo.
8- Ferramentas do CNRTL: conecta-se a base de dados do “Centre National

Ressources Textuelles et Lexicales” (http://www.cnrtl.fr/); é necessaria uma

conexdo com a internet e o interesse é somente para corpus em francés.

140

120

. classe 1 .

80 classe 4 l

60 I

40 . I I oo

N . classe 2 I
11

T
020 60 100 140

classe 1
classe 2
classe 3
classe 4
classe 5

Figuras 36 e 37- Graficos do qui-quadrado da forma por classes sem ou com dendrograma (itens 2

e 3 da parte superior do menu).

B gordo
O midia

T T —T T T T O magro
e o S B Dbonito

0 20 60 100 140

Figura 38- Gréfico do qui-quadrado das formas “gordo, midia, magro e bonito” por classes e com
dendrograma (item 3 da parte superior do menu).
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http://www.cnrtl.fr/

i Rl EERE

Figura 39- Grafico do qui-quadrado das modalidades da varidvel “contexto de discussédo dos

grupos focais” por classes (item 4 da parte superior do menu).

medelo

midia

padrao
magro

colocar
querer

bonito

A gordo

exfstir

Figura 40- Gréfico de similitude da forma “bonito” da classe 5 do corpus “corpo” (item 5 da parte

superior do menu).

A lista completa dos segmentos de texto da classe 5 que contém a palavra

“bonito” pode ser salva, como arquivo “.html”’, clicando no botdo correspondente
indicado na parte inferior direita da figura 41.
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& Concordancia - Classe 5 - g
**x% *gru_13 *ctx_1 *ida_2 *sex_1 ~

mas como eu falei por outro lado tem a imprensa a televisdo no dia de hoje mostra que vocé tem que ser bonito uma pessoa bonita e vocé se dispde a ir
==== *gru_01 *ctx_1 *ida_1 *sex_2

as pessoas querem parecer bem e por isso elas compram bastante investem corpo come um objeto essa questdo da identidade € uma coisa também imposta
socialmente tu tens que ser bonita tu tens que ser magra tu tens que estar sempre bem_vestida

==== 2gru_01 *ctx_1 *ida_1 *sex_2

uma coisa que me veio foi esta tentativa de padronizagio padrio de beleza uma coisa que marcou no video é que 95 por cento das imagens eram de pessoas bonitas
magras homens malhados
**x% *gru_13 *ctx_1 *ida_2 *sex_1

a televisdo ndo presta o magro que € bonito e tal e hoje acordei cedo acordei era umas 5 horas da manhi e liguei a televisdo e estava passando uma matéria sobre
uma brasileira que estava nos estados unidos e ela é gorda
**x* *gru_15 *ctx_1 *ida_2 *sex_1

tu tens que te olhar no espelho e falar assim eu sou bonita tu és bonita uma menina bonita tu é magra ndo é gorda ndo é dizer que o gordo é feio ou deixa de ser feio
==== 2gru_01 *ctx_1 *ida_1 *sex_2

como é que eu vou cuidar dele para quem que eu vou maostrar como é que eu vou oferecer como viver antigamente na idade média as bonitas eram as gordas e brancas
**x* *gru 01 *ct 1 *ida_1 *sex 2

e eu acho que tem a questdo cultural do corpo em algum pais da africa que quanto mais gorda a mulher mostra que mais bem cuidada ela € mais bem alimentada entdo
I3 o bonito € ser exatamente o que a gente vé como gordo

==== *gru_06 “ctx_1 *ida_1 *sex_1

tem gente que ndo vai porque gosta tem gente que vai porgue hoje a sociedade meio que imp&e isso que vocé seja bonito e ndo existe padrdo de beleza vocé ndo tem
que se aproximar de tal coisa por que aquilo é o mais bonito

==== *gru_09 *ctx_1 *ida_2 *sex_2

ndo sei se é a0 mesmo tempo esses lanches ou entdo esse negdcio de colocar na cabega que precisa ser seca para ser bonita ndo sei
**** *gru_15 *ctx_1 *ida_2 *sex_1

a tendéncia € ter mais um bilhdo daqui a 50 anos eu ndo sei isso € muito bonito é muito bom até para produgdo para produzir fazer cidades fazer isso fazer aquilo
=== *gru_06 “cb_1 *ida_1 *sex_1
v

Windows Defender Cancel Save Build sub corpus

Figura 41- Segmentos de texto onde ocorre a forma “bonito” na classe 5 do corpus “corpo” (item 6

da parte superior do menu).

A parte inferior do menu ilustrado pela figura 35 oferece as seguintes opc¢oes:

1- Gréfico da classe: similitude representando as ligac6es entre as formas da
classe.

2- Segmentos repetidos: os mais frequentes da classe.

3- Segmentos de texto tipicos: por ordem decrescente do valor do qui-quadrado
de associacdo com a classe.

4- Nuvem de palavras da classe.

5- Exporta: os segmentos de texto da classe escolhida sdo colocados num
arquivo “.txt”, ele podera ser um corpus para novas analises.

6- Exporta para os aplicativos Tropes e Owledge.

As figuras seguintes ilustram resultados das opg¢fes da parte inferior do menu.
Quanto ao grafico da figura 42 é necessario apoiar no botao “EXPORT” para ele salvar
na pasta de andlise, j& o grafico da figura 45 é salvo automaticamente em uma das sub-
pastas da pasta de analise “corpo_corpus_n".

As configuragbes da figura 42 foram as seguintes: selecionou-se as palavras
com frequéncia igual ou superior a 6 (aproximadamente 1/4 do total de palavras); na
aba “Configuragdes graficas” assina-se a opcao “Escores nas bordas”, coloca-se em

branco a opc¢édo “Edge curved” (aresta curva), seleciona-se “Comunidades” e “halo”,
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altera-se o “Tamanho do texto” de 10 para 8; na aba “Ajustes graficos” apenas assinala-
se “chi2” (qui-quadrado) no lugar de “eff.” (efetivo) na opgdo “Texto do vértice

proporcional a frequéncia”.

Figura 42- Gréafico de similitude (arvore maxima) das formas ou palavras da classe 5 do corpus
“corpo” (item 1 da parte inferior do menu).
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formes P

acho que 32 2
eu acho N 2
gue € 30 2
eu acho que 29 3
tern que 27 2
nio é 26 2
a gente 24 2
as pessoas 24 2
o gque 23 2
a midia 20 2
gue a 17 2
que eu 17 2
o Corpo 16 2
EO 16 2
€ uma 16 2
A NESENA 15 7

Figura 43- Segmentos repetidos mais frequentes da classe 5 do corpus “corpo” (item 2 da parte

inferior do menu).

B Typical text segments - Classe 5 =

#+3% 2gru_10 *etx_1 *ida_2 *sex 2 2
score : 522.30

0 que o padrao de beleza impée é um padrdo de beleza consumista tem que usar aquela roupa tem que ter aquele cabelo tem que estar magra
porque a pessoa pode ser gerda pode ter mais idade e pode ser bonita também

s=2% 2y 02 *cti_1 *ida_1 *sex 2
score : 471.20

vocé tem que gostar dele igual e cuidar dele independente se vocé é magra se vocé € gorda se vocé é feia se vocé é bonita de acordo com os
padrées

***% *gru_02 *ctx_1 *ida_1 *sex_2
score : 449.34

eu acho que é pela sociedade buscar um corpo mais magro sei 1& mais bonito uma pele bronzeada um peito com silicene enfim € por isso que
isso acaba tomando a midia enfim

**** *gru_10 *ctx_1 *ida_2 *sex 2
score : 400.91

e & bonito as vezes é muito mais bonite que uma pessoa muito magra que esta magra mas que ndo esteja bem com ela é interessante isso a
pessoa gorda mas que se veste bem e fica bonita porque ela se aceita

*=== *gru_01 *ctx_1 *ida_1 "sex 2
score : 383.94

uma coisa que me veio foi esta tentativa de padronizagio padrio de beleza uma coisa que marcou no video é que 95 por cento das imagens eram

de E bonitas magras t malhados
#=x% 2gru_15 *etx_1 *ida_2 *sex_1
score : 383.37

tu tens que te olhar no espelho e falar assim eu sou benita tu és bonita uma menina bonita tu € magra ndo é gorda n3o é dizer que o gordo €
feio ou deixa de ser feio "

Cancel Save Build sub corpus
— - T T — = —= T 1 T

Figura 44- Segmentos de texto caracteristicos da classe 5 do corpus “corpo” (item 3 da parte

inferior do menu).

A figura 44 traz uma informagdo muito importante, trata-se do ambiente das

palavras que ilustram cada classe, ou seja, 0s segmentos de textos associados a ela.
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Figura 45- Nuvem de palavras caracteristicas da classe 5 do corpus “corpo” (item 4 da parte

inferior do menu).

As configuracdes da figura 45 foram as seguintes: selecionou-se as palavras
com frequéncia igual ou superior a 6 (aproximadamente metade do total de palavras);
na opcao “Tamanho do texto” no minimo mudou-se de 5 para 10 e maximo de 50 para

100; na “Cor do fundo” o branco foi substituido por azul claro.

Algumas indicacdes para classificacdo (CHD) de corpus tematicos

Relembrando, o corpus “hipertensao” envolve dois sub-temas: o “*tema_1" trata

da hipertenséo e o “tema_2” do seu tratamento.
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Classificagdo - corpo_cerpus_1 /Clastsificagéo - hipertensdo_corpus_1 \

CHD [ Perfis == | AFC

1 Classe 1 2 Classe 2 3Classe3 | 4 Classed
1499/5020 | 1305/5020 | 751/5020 | 1465/5020
29.86% 26% 14.96% 29.18%
N eff. s.t. eff, total pourcentage  chi2 @7 Type forme p
0 521 m 67.57 618.61 adj alto < 0,0001
53.96 587.57 nom pressdo < 0,0001
-—-
T7.45 266.56 nem ca bega < 0 0001
= m 216 79.17 262.0 nom dor < 0,0001
4 429 an 52.9 2451 ver ficar < 0,0001
342 892 2268 39.33 17712 *ren_1 < 0,0001
5 155 224 69.2 173.22 ver sentir < 10,0001
343 718 1726 M6 173.06 *grup_1 < 10,0001
& 107 135 79.26 161.64 ver sentar < 0,0001
289 245 558 52.87 158.66 pro_pos minha < 0,0001
7 i) 124 75.81 128.15 nom coragio < 10,0001
8 102 154 66.23 100.36 ver descobrir < 00,0001
290 649 1668 389 97.65  wer_sup estar < 10,0001
9 56 69 21.16 2791 ver incomodar < 00,0001
10 107 173 61.83 a7.54 ver subir < 10,0001
201 225 461 48.81 870 pro_pos meu < 0,0001
1 129 228 56.58 814 VEr acontecer < 0,0001

Figura 46- Perfis das classes do corpus tematico “hipertensao”.

Este tipo de corpus promove a interferéncia dos sub-temas na elaboracéo das
classes. Observa-se na figura 46 que o “*tema_1" estd associado com a classe 1.
Embora ndo apareca na figura, ele também estéd associado com a classe 3, enquanto o

“*tema_2” associou-se com as classes 2 e 4.

ie de matriz | Analise de texto | Ajuda

rr | (#] | "  Estatisticas t: D 0
Clascific J*  Especificidades e AFC m\
: Classificacdo 3
CHD' x| B8 | Analise de similitude
[E & Nuvem de palavra Dendrogramme CHD1 - phylogram
' Sub corpus 4 s Sub corpus de metadados
E-! # . Exportar tabela de metadados 5 - Sub corpus de tematica
iis ! -

[E ! classe 1 classe 4

alto tomar
pressao remedio
cabeca dia
dor marrtma
ﬁcar. ggquoecer
sentir médico
sentar casa
coragao posto
descobrir mandar
incomodar pegar
subir caminhar
acontecer voltar
nervoso noite
saber parar
cama preciso
medo medicamento
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Figura 47- Dendrograma das classes do corpus tematico “hipertensao” e menu para separagcdo do

em corpora monotematicos.

A figura 47 indica que o sub-tema “hipertensdo” é tratado de duas maneiras, no
ramo esquerdo (classe 3, azul) com palavras mais especializadas, e no ramo direito
(classe 1, vermelha) com palavras mais comuns. O que esta em jogo aqui também é o
tipo de participante, respectivamente o “profissional de saude” e a “pessoa hipertensa”.
A mesma coisa acontece com o sub-tema “tratamento da hipertensao”, no ramo
esquerdo (classe 2, verde) as palavras sdo mais especializadas, e no ramo direito
(classe 4, roxa) as palavras sdo mais préprias ao senso comum. Houve uma primeira
particdo em funcdo dos participantes serem profissionais ou usuarios, e no interior
destas partices resultantes houve a interferéncia dos dois sub-temas: doenga e seu
tratamento.

Aconselha-se, quando tratamos de corpora tematicos, a realizar classificagfes
(método de Reinert) de cada sub-tema. Para isto, conforme também ilustra a figura 47,

no menu “Andlise de texto” devemos criar os corpora tematicos (“Sub corpus de

tematica”).
Subcorpus ﬁ
Mome Subhipertensdo_corpus_1

-“tema_2

Selecione umn ou mais metadados

0K Cancel

Figura 48- Criacao de corpora monotematicos para novas classificagées (escolha do “*tema_1":

hipertensao).

Ao clicar no tema escolhido (Figura 48), o software criara automaticamente uma
nova pasta denominada “Subhipertensado_corpus_n_1" na pasta
“hipertensdo_corpus_n” (Figura 49). Nela temos arquivos do tipo “.db™ que permitem

todas as analises textuais.

8 Arquivos do tipo “Data Base”.
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Classificagdo - corpo_corpus_1 | Classificagdo - hipertensdc_corpus_1 / Description Subhipertensio_corpus_1

Descricdo do corpus

Nom Subhipertensdo_corpus_1

Idicma non défini

Definir caracteres utf-8

originalpath CA\Users\Windows\Desktap\Material iramuteq\ Hipertensio\hipertensdo.tt
pathout Ch\Users\Windows' Desktop\Material iramuteq\Hipertensao\ hipertensdo_corpus_T\Subhipertensdo_corpus_1_1
date Meon Nov 12 16:08:31 2018

time OhOm 1s

Paramétres

ucemethod non défini

ucesize non defini

keep_caract non défini

expressions non défini

Statistiques

Mumber of texts 60

Number of text segments 2890

oCCurrences 101753
Mumber of forms 5133
Nimero de hapax 2254 - 43.91 % des formes - 2.22 % des occurrences
Corpe *  Nome Data de modificag...  Tipe
Evocaids . ~
) . || Corpus.cira 1 Arquive CIRA
4 Hipertensdo . _
%] corpus 12/ Data Base File
el hipertensdo_corpus_1 . _
) %] formes 12/ Data Base File
hipertensdo_alceste_1 .
%] uces 1 Data Base File

Subhipertensdo_corpus_1_1 ‘

Figura 49- Resultados preliminares do corpus relativo ao sub-tema “hipertensao”.

Andlise fatorial de correspondéncia?

Retomando o corpus temético hipertenséo, na interface “Classificacéo”, a ultima
aba é a “AFC” (andlise fatorial de correspondéncia). Embora haja uma polémica se seria
realmente uma AFC (Reinert, 1995) ou uma analise pés-fatorial (Cibois, 1983), pois
trata-se de uma analise feita a partir da classificacdo hierarquica descendente (CHD),
neste tutorial considera-se que estas representagfes em planos fatoriais séo uma outra

forma de visualizar os contetdos e relagdes entre as classes.
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/'/Classific.ag;&o - hipertensio_corpus_1 \

CHD | Perfis [/ AFC »

AFC x| Fator | Grafico 3D

®

B —
icam =r‘t: In |: imido

noit

voltarcase  caminhar

3
"
=S u-___Q_ el
) - o_§

Fssremedlo--t

e _dizer_ ___ _roagde _ _ __.

ﬁcar

facteur 2 - 3592 %%

AFC | Fator ¢ | Grafico 3D

formes Valeurs propres < Pourcentages Pourcentage cumules
facteur 1 0.27352 42.82591 42.82591
facteur 2 0.22942 35.92095 78.74686
facteur 3 0.13574 21.25314 100

Figura 50- Representacao em planos fatoriais e contribuicdes dos fatores da andlise classificatoria

do corpus “hipertensdo”

Na parte inferior da figura 50, observa-se que o numero de fatores é igual ao
namero de classes da CHD menos 1. O plano fatorial 1x2 retém 78,75% da variancia. E
€ este plano que esta representado na figura. No entanto, ha um nimero excessivo de
palavras, e com tamanho pequeno, o que prejudica a visualizagdo. Ao clicar no botédo
superior esquerdo (que representa um grafico) tem-se acesso as configuracdes graficas

ilustradas na figura 51.
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Tipos de graficos 2D w
Formato de imagem
WVanables | ativas W ‘
largura 200 E altura 200 E
Tamanho do texto g E
Pegue os x primeiros pontos 100 E
Pegue os x primeiros pontos por classe ] 30 :
Limite de pontos por classes de qui-quadrade  [] 4
Evitar sobreposicdo
Tamanho do texto proporcional a frequéncia [ rmin 3 rnax 40
Tamanho do texto proporcional ao qui-quadrade Fnin 7 E rnax 0

Fatorx: 1 E Fatory:

E Fatorz:

Transparéncia de esferas |

10

100

Faga um filme

oK

Cancel

Figura 51- Interface de configuragcdes gréaficas da AFC.

Conforme a figura 51, com as seguintes alteracdes: “pegar os 100 primeiros

pontos”, marcar para “evitar sobreposicdo”, marcar e alterar o “tamanho do texto

proporcional ao qui-quadrado” de minimo 5 e maximo 40 para minimo 7 e maximo 70;

obtém-se o grafico da figura 52.
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facteur 2 - 3592 %
= 1y

facteur 1 - 4283 %

Figura 52- Grafico do plano fatorial 1x2 da AFC do corpus “hipertensdo”.

No grafico 52, observa-se no fator 1 (eixo horizontal) uma contraposicdo entre
as classes 2 (verde) e 3 (azul) do lado esquerdo e as classes 4 (roxa) e 1 (vermelha) do
lado direito; o que indica um contraste entre profissionais de salde e pacientes, em
relacé@o a esta doenca cronica. Também ha uma contraposi¢éo no fator 2 (vertical) entre
as classes 2 e 4 na parte superior e as classes 3 e 1 na inferior, trata-se aqui da tematica
“tratamento da hipertensdo” na parte superior e da tematica “hipertensdo” na parte

inferior.

Mais recursos (menu do lado direito da interface do software)

Na coluna da esquerda na interface do IRaMuTeQ, clicando com o botédo

direito do mouse sobre a analise denominada “nomedocorpus_alceste_n”, no
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caso “hipertensao_alceste _n”, um menu oferece mais recursos, conforme a figura
53.vocé pode ter acesso a mais alguns resultados da analise. A figura exibe a lista
destes recursos.

/ CHD \Perﬁs " AFC | Perfis de segmen

&= hipertensdo_corpus_1
| iy iy
aids | O Informacées +

R Sun Nov 11 11:06:£
corpc o enormear \

EMatriz . Abrir pasta
Abrir ... L4 60
Perfis de segmentos repetidos egments: 5901
Tipos de perfis 710
. ences: 207996
Editor Tgen - 4052
Calcular os Tgen forms: 3713

s suplementares: 2
. s ativas com a freg
Corpus coleride 5 por segmento: 35
MNavegador rs: 4

lassified on 5901 (i

Exportar corpus

Estatistica de classes

Relatério e ]
Export clusters s
e

Sub corpus from clusters

7% Deletar do histérico

Figura 53- Menu do lado direito da interface do software IRaMuTeQ.

As opc¢Oes deste menu sao as seguintes:

1- Informacbes: fornece algumas informacgdes sobre o corpus.

2- Abrir ...: fornece as formas ou palavras significativamente ausentes de
determinada classe (“antiperfis”).

3- Perfis de segmentos repetidos (Figura 54 e 55): permite a configuracdo do

namero de palavras e fornece os segmentos repetidos por classe.

Perfis de segmentos repetidos H

Tenha cuidado : calcule de perfis de segmentos repetides poedemn ser demorados para corpus grandes

. () sim
Corpus lematizados =
@ ndo
. -
Tamanho minime de segmentos -
. 10 -
Tamanho maximo de segmentos -
4 =

Frequéncia minima de segmentos

0K Cancel

Figura 54- Configuragdo do nimero minimo e maximo de palavras por segmento de texto.
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CHD | Perfis | AFC / Profils des segements répétés \

classe 1 3¢ | classe2 | classe 3 | classed

n.. 4 eff. sit. eff, total pourcentage chi2 Type forme [
1] 172 236 72.88 187.02 a pressdo alta < 10,0001
1 125 150 8333 186.39 dor de cabeca < 0,0001
2 73 104 70.19 7188 com a pressdo alta < 10,0001
3 96 152 63.16 T0.32 COM & pressao < 0,0001
4 4 a7 a7.23 6743 causa da pressdo < 10,0001
5 4 a7 87.23 6743 por causa da pressao < 0,0001
& 68 103 66.02 56.63 por causa da < 10,0001
7 75 121 51.98 51.87 qUE 3 pressao < 0,0001
8 27 29 931 50.83 causa da pressdo alta < 0,0001
9 27 29 93.1 50.83 por causa da pressie a.. < 0,0001
10 54 Ll 68.35 49.51 presséo alta e < 0,0001
11 32 38 8421 43,74 pressdo alta & < 10,0001
12 29 33 87.88 43843 tinha pressdo alta < 0,0001
13 38 45 T7.55 4796 pressdo esta alta < 10,0001
14 39 92 64.13 4518 a pressao estd < 10,0001
15 20 20 100.0 43.35 der na nuca < 10,0001
16 41 57 7193 4299 da pressao alta < 10,0001
17 34 44 a7 43255 a pressdo estd alta < 10,0001
18 21 22 9545 41.56 umna dor de cabega < 0,0001
19 27 32 2438 4.3 ndo sente nada < 10,0001
20 22 24 91.67 4012 uma dor de < 0,0001
21 24 28 5.7 37.99 que a pressao alta < 10,0001

Figura 55- Resultado dos segmentos de texto associados a classe 1 da CHD do corpus

“hipertensao”.

4- Tipos de perfis: calcula os perfis das categorias gramaticais, gerando um
arquivo tipo planilha (“.csv”).

5- Editor Tgen: edita os reagrupamentos de formas ou lemas.

6- Calcular os Tgen: oferece célculos sobre estes reagrupamentos.

7- Exportar corpus: permite exportar o corpus ja dividido em segmentos de texto

associados a variavel descritiva (metadado) e a classe que eles pertencem.

#xEd ®ind 01 *grup_1 *sex_1 *ren_1 *paph_3 *papf 1 *papp_2

eles fizeram varios exames e no exame cardiolégico mais elaborado foi descoberto que eu tinha uma coronaria obstruida e
foi necessario fazer uma ponte safena entio eu fiz a cirurgia e eu tenho tido controle da presséo ¢ esta sendo muito bem
feito

apos a cirurgia sempre segui com os remédios receitados e nunca tinha mudado e ha um ano eu fui atendido aqui no posto
e o cardiologista mudou a medicacdo e eu achei que foi muito importante

porque me deu uma sensacio de melhora a pressdo melhorou e esta bem controlada eu recentemente fiz um check_up fiz
uns exames por causa da cirurgia que eu fiz e pela idade eles analisaram

onde eu moro tem esteira tem tudo mas eu néo consigo fazer estou fazendo o que eu posso fazer o proprio médico disse
que eu ndo posso exagerar muito porque sou cardiopata

Figura 56- Corpus “hipertensdo” colorido.
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8- Corpus colorido (Figura 56): o corpus total é apresentado sob a forma de
arquivo tipo “.html” com seus segmentos de texto com as cores das suas
respectivas classes da CHD (os ST néo classificados aparecem em preto).

9- Navegador: apresenta uma matriz com todas as formas ou palavras e 0s

valores do qui-quadrado de ligacdo com cada classe (figura 57).

b Navigation

l A{}} formes classe 1 classe 2 classe 3 classe 4
0 pessoca -2.757 51.239 105.311 -176.567
1 pressdo 587.57 -344.046 -19.441 -9.282
2 tomar -173.749 -125.033 -187.875 1211.891
3 gente -18.585 108.231 -0.167 -28.914
4 remédio -125.961 -129.107 -139.208 993.399
5 achar -0.101 50.847 -1.891 -30.037
B coisa 23.405 0.004 -0.637 -18.529
7 ficar 245.099 -121.03 -105.045 8.383
8 alto 618.61 -231.36 -14.206 -54.843
9 vez -0.694 5.893 -18.389 3.464
1 hipertensdo -38.725 -0.126 678.511 -191.28
1 zaber T7.A19 -30.65 -0.415 -9.064
1 bem 22,142 -22.888 -10.898 6.096
1 cuidar 7.397 -17.455 -0.336 3.054
1 sé -2.981 1.25 -1.417 2.539
1 médico -7.834 -6.257 -38.509 102.008
1 dar 4,533 -30.543 -20.168 45.054
1 dia -27.298 -45.388 -19.835 232,684
1 dizer 13.123 -54.942 -20.187 49419
1 wida -104.178 128.924 86.517 -63.646
2 problema 33.567 -27.158 52.456 -42.08
2 tratamento -117.602 386.75 -11.623 -28.969
2 medicagido -84.234 145.048 -47.244 9.074
2 comer 1.7 -6.605 -0.899 3.549
2 mesmo -2.79 -4.735 -3.637 27.85
2 sal -5.252 -0.321 -0.046 9.136
2 doenca -26.435 16.473 170.704 -80.839

Figura 57- Interface da opgao “Navegador” da CHD do corpus “hipertensdo”.

10- Estatisticas de classes: gera um arquivo denominado “stat_par_classe.csv”
(planilha) na sub-pasta “nome do corpus_alceste_n”, ele contém nimeros
totais de ocorréncias; de formas diferentes; de hapax; de segmentos de texto;
e um indice do nimero de hapax pelo nimero de formas.

11- Relatério: cria um documento em .txt, denominado “RAPPORT” dentro da
pasta que contém o0 corpus, em uma sub-pasta denominada
“nomedocorpus_alceste_n”; ele pode ser visualizado em qualquer editor de
texto, contém a descrigdo lexical de cada uma das classes formadas pela
CHD.
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B T e
[TIR[z MUl T]elQ]
B s e

- Sun Nov 11

Number of texts: 68
Number oF fext segments: 5901
Number of forms: 7110
MNumber of occurrences: 207886
MOmero de lemas: 4852
Mumber of active forms: 3713
MOmero de formas suplementares:
Mimero de formas ativas com a T
Média das formas por segmento

Mumber of

S 4

11:08:55 2018

220
requéncia == 3:
35.247585

5620 segments classified on 5991 (85.07%)

Figura 58- Extrato inicial do “Relatorio” da classificagdo do corpus “hipertenséo”.

tempo ;. Bh om 333
classe 1 - 1499 uce sur 5029 - 29, 86%
B[ s21| 771| E7.57| ®18.61| adil
1| =e04| 1498| 53.96| S587.57| nom|
7772 13z|  zas| 77.45| 288.58] nom|
o3| 17i|  z18| 79.17|  282.0| nom|
4| 4z29| e11| sz.8|  245.1) ver |
=] 1s5| zz4| &9.z| 173.22| ver|
8| 187| 135| 79.28| 181.64| ver|
7| 94| 1z4| 7s.E1| 1za.15| nom|
. -a| 1m@z| 154| e8.23| 1e4.38] ver |
8| s8] 69| =1.18| 87.91| ver|
T7im| 4187| 173| E1.85|  87.54] ver|
11| 4129| =223| S56.58|  81.41] ver|
12| 48] 57| 84.21| 81.32] adi|
13| =283| 831| 44.85| 77.42| ver|
14| 38| 38| 94.74| 76.95| nom|
15| sz2| a7l 71.28| 72.47I rom|

1838

alto
pressao
cabega
dor

ficar
sentir
sentar
COragao
descobrir
incomodar
subir
acontecer
nervoso
saber
cama

medo

AACA A A A A A A A A A A AN

0,861
0,861
0, 0861
0, 861
0, 0861
0, 0861
0, 0861
0, 0861
0, 0861
0, 8861
0, BEa1
0, BEa1
0, BEa1
0, BEa1
0, BEa1
0, 8861

12- Exportar classes: cria arquivos textuais “classe_x_export.txt” para cada

classe que possibilita considerar uma classe como um novo corpus para

analises textuais.

13- Sub-corpus

de

classes:

permite

a criacao

de

uma

pasta

“Subnomedocorpus_corpus_x_y” que permite agrupar as classes que se

escolhe (ver figuras 59 e 60) e contém trés arquivos tipo “.db” (Data Base).

Nome

Selecione um ou mais metadados

Subhipertensdo_corpus_1

classe 1
classe 2
classe 3
classe 4

OK

Cancel

Figura 59- Interface de escolha das classes para a construgdo do sub-corpus.
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Histdrico =

Classificagéo - hipertensdo_corpus_1 / Description Subhipertensio_corpus 1

= .TEXtUE'[DI’pUS Descricio d
escricio do corpus
shodocop
= hipgrtgngﬁn_{n[pug_] Nom Subhipertensdo_corpus_1
2 aids_corpus_1 Idioma non défini
= corpoicorpusj
& E Matriz Definir caracteres utf-8
originalpath Ch\Users\Windows'\Desktop\Material iramuteq\Hipertensao\hipertensao.tt
pathout Ch\Users\Windows'\Desktop\Material iramuteq\Hipertensdo\hipertensdo_corpus_1\Subhipertensio_corpus_1_4
date Tue Nov 13 11:38:35 2018
time Oh Om 1s
Paramétres
ucemnethod non défini
ucesize non défini
keep_caract non défini
expressions non défini
Statistiques
Number of texts 60
MNumber of text segments 4300
occurrences 79124
Number of forms 4123
Mimero de hapax 1828 - 44.34 % des formes - 2.31 % des occurrences
i - . .
4 | jg Area de Trabalho ) Mome Data de modificag..  Tipo
Conferéncia SEP . . I o
|| Corpus.cira 13/11/2018 11:58 Arquivo CIRA
DVD_VIDEO_RECORDER S _
o %] corpus 13/11/2018 11:58 Data Base File
4 Material iramuteq R I )
. %) formes 13/11/20181 Data Base File
Aids . o .
%) uces 13/11/20181 Data Base File
Corpo
Evocaids

4 Hipertensdo
4 hipertensdo_corpus_1
hipertensio_alceste_1

hipertensdo_stat_1

Subhipertensdo_corpus_1_4 |

‘| Documentos

Figura 60- Interface de caracteristicas do corpus resultante do agrupamento das classes 1 e 4 da

classificagao do corpus inicial “hipertensao”.

Analise: Similitude

Para esta parte vamos utilizar o corpus de respostas a um questionario,
denominado “aids”. Ao escolher a andlise de similitude, uma nova janela se abrir& (figura
61), possibilitando que sejam escolhidos alguns parametros para a construcédo da arvore
de similitudes. Do lado esquerdo escolhe-se as palavras que compordo o grafico; do
lado direito, na aba “Configuragbes graficas” ha uma série de opgdes, e também
podemos acessar outra aba, a “Ajustes graficos”.

A figura 62 mostra uma arvore maxima caso ndo se configure nada. No canto
superior esquerdo dessa janela, logo abaixo da aba “Grafico”, temos dois botdes. O
primeiro deles, com tracos vermelhos e pontos pretos permite que se modifique as
configuracdes da andlise, abrindo novamente a janela para edicdo dos parametros. O
segundo botdo, no qual estd escrito “EXPORT” e tem uma seta, depois do gréfico
terminado, salva-o em um arquivo imagem (“‘graph_simi_n.png”), na pasta

“aids_simitxt_n”.
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Definicoes

Configuragdes graficas | Ajustes graficos

contar 267

Escore cooccurrence v

formes off P A .

Apresentacdo fruchterman reingold v
pessoa 324
di 317
E:;:sa 195 Tipos de gréficos statique | Formato deimagem png v
pensar 85 ; .

Arvore maxima
vida 69
dever 68 Bordas limitrofes [ :
presenvativo 67
cura &5 Texto sobre os vértices
achar &4 Escore nas berdas O
virus 61
pegar 60 Edge curved
preconceite 58
relacio 50 Tamanhe do teto 10 =
cuidado 50
mesmo 45 Comunidades [ edgebetweenness.community % [ |halo
sexual 43
. 21 Selecione uma varisvel [
dia 40
viver 38
levar 36
transmitir 33
prevengdo 33
sofrer 33
falta 33

21 e
< > OK Cancel

Figura 61- Interface de configuracdes para andalise de similitude do corpus “aids”.

e ~ 5 Classificagéo - hipertenséo_corpus_1 ' Description Subhipertensdo_corpus_1 [ Graph analysis =
W Textual corpus /—\ - -
Subhipertensio_corpus_1 Graph

@ [T hipertensdo_corpus_1 ?SCDIher
L = X GRENENISE )
=[] aids_corpus_1 jree coshpiriifBee &at@mbaigw'car usu?;m
== rocurar i sintoma
EdS-ECSteJ EXPORT mento DFUSHU simples omar pldransmlsswe\
i imie | s i N i o
o[ corpo. corpus.1 ato sobravwerd Bomaﬂiﬂs XES‘UUI[
. C
[ Matriz modem Vﬂﬂfﬂdhﬂﬁnpﬂcadu respeito a’”'ﬂ:”mnﬂerpreclsar puro
[reir m ar descobrir
i desistir ﬁ”"° Brenc a&’a% by D&% ave
e Aximo
ato = e it
ﬁs:n:nIazer °BBH&§§W|Q 21 ed cre'd\tzﬂznz
Aegessario
parar risco  geéaistic protegao fretr, t'ame?ﬁga ver
m”rlgpﬁzuidaﬁﬂmfa'dﬂ tCDm Sarkfiiiimacdn
Jpeurs eamen[@m‘fd‘” contrair
cura campadsponsabilida iqnordincia

farte con ciencia
homem ~ POSSW sentir mie

i ili um excluir
irresponzabilid 438 frams

; amigo

contamipadetectar ;;Tga E|drresr.\0'nsam=.-|
imun ora

5@3 ido N W:rlmmagﬁj Htighar b

tar
Viver vidg - con
continudfugist Sﬂ”“'ba’gonsequenp@aroc% A

tirarprotegefMesniexo . A espalhar
gpg\e'daa%char dar iy
5"Uﬁg%eﬂt§asl%?ga%%%gnm infectado’. l%]mer contagiar

reatizar praximo | 34 %]gssegulr farriliar
receber

imgir baixo

Figura 62- Arvore méxima de similitude do corpus “aids” sem configuragées.

Na aba Ajustes Gréficos, por sua vez, é possivel fazer edi¢bes gréficas (tamanho

do texto, tamanho das arestas, cores, etc.).

A figura 63 mostra algumas configuragbes escolhidas. Primeiramente, na
selecdo de palavras sugere-se ndo selecionar as palavras com frequéncias muito altas,
como no caso: “pessoa, doencga, aids e pensar”; ja que elas estao ligadas as questdes

ou consignas da coleta dos dados que geraram este material textual.
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Ndo se deve selecionar também as palavras com frequéncias baixas, em
beneficio da visibilidade e comunicabilidade do grafico. No caso do corpo “aids” com
excecao destas palavras selecionou-se aquelas com frequéncia igual ou superior a 15
(cerca de 1/4 do total de palavras desta lista).

Na aba “Configuragdes graficas” assinou-se a opcao “Escores nas bordas”,
colocou-se em branco a opg¢ao “Edge curved” (aresta curva), selecionou-se
“Comunidades” e “halo”, alterou-se o “Tamanho do texto” de 10 para 8. A escolha de
“Comunidades” e “halo” permite que as palavras mais associadas fiquem agrupadas,
envoltas por nuvens coloridas. E a escolha de “Escores nas bordas” deixa visivel no

gréfico os valores relativos as relagées entre as palavras (no exemplo as coocorréncias).

| Configuragées graficas |,un;te; gra’flcos‘

| contar | ‘ 1

Use coerdenadas anteriores []

formes ff A Escore
pessoa 324

doenca 317 Apresentagdo fruchterman reingold v

aids 195

pensar a5 Tipos de graficos Formate de imagem
R
fivore masims
presenatie (67 |
E- Texto sobre os vértices

preconceito s |
R | | o
EEENE I | | oo doter

CooCCUrence ] |

‘I

O
G

Escore nas bordas

iD & E
E]

T :
- Comunidades ‘edge.betweenness.commumty V| [ hale

_m Selecione uma variavel O
v X
AR
33
s 33|
i3
T TR

< kd oK Cancel

Figura 63- Aba das “Configuracées grdficas” da andlise de similitude do corpus “aids”.

A figura 64 indica as opgOes da aba “Ajustes graficos”, para se gerar o grafico da
figura 65: assinalou-se na opgao “Texto do vértice proporcional a frequéncia” “chi2” (qui-
quadrado) no lugar de “eff.” (efetivo), diminuindo o valor minimo de 10 para 8 e 0 maximo
de 25 para 20.

Todas estas configuragdes permitiram gerar o grafico da figura 65, ilustracéo das
relagdes entre as principais palavras ou formas que compdem os segmentos de texto
ou resposta a um questionario sobre aids.
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Configuragées graficas | Ajustes grificos |
‘ contar ‘ ‘ 1 ‘
s [0 ]
Temanho da imagem
pessoa 224
P
aids 195 Tamanho do vértice proporcional a frequéncia
pev . I —
vida 69
=
i p Qe mn s |3
Texto do vértice proporcional a frequéncia
cura 65 =
o S
virus 1 Bordas com largura proporcional para escore
® me [0
preconceito 58
@i 50 Escala de cinza no texte proporcional a freqiiéncia (0=prete, 1=branco) [ ] -
mesmo % mx0
sexual 43
= a Cordoverice | I | Cores das bordas | [0 |
dia 40
- Tamnho do vértice B
levar 36
. o 100
t iti 33
— Transparéncia de esferas o
prevengdo 33
sofrer 33
falta 33 Faca um filme
riear 21 &
< 2 oK Cancel

Figura 64- Aba dos “Ajustes graficos” da analise de similitude do corpus “aids”.
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Figura 65- Arvore méxima de similitude do corpus “aids” com configuragées.



Ao marcar “Selecione uma variavel” (Figura 66) é possivel escolher uma variavel
categorial para participar da analise de similitude, podendo identificar diferencas entre
grupos. Aqui escolheu-se a variavel ““esc” (Tipo de escola). Na aba “Configuracdes

graficas” preserve as configuracbes do grafico anterior, exceto as opcdes

“Comunidades” e “halo” que ndo sdo marcadas. Na aba “Ajustes graficos” deixe como
estava anteriormente.

Variaveis escolhidas

Selecionado por varidveis v

Escolha

Escore qui-quadrado

Cancel oK

Figura 66- Janela quando se marca “Selecione uma variavel” para indicar o papel das
modalidades desta variavel na analise de similitude do corpus “aids”.

Tendo escolhido a variavel descritiva (metadado) cligue em “OK” e aguarde
enguanto a analise se finaliza.

descuido
quarer

L]
5

dia pegar

nn

ficar
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feictatser=r
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g SEX0
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n
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possuir

Figura 67- Arvore médxima de similitude do corpus “aids” segundo a variével “tipo de escola”.

59



Outra possibilidade é ajustarmos manualmente o gréfico de similitude. Para isto
na aba “Configuragdes graficas” escolha o “Tipo de grafico” dindmico, assinale a op¢ao
“Escores nas bordas”, coloque em branco a opc¢ao “Edge curved” (aresta curva), ndo
selecione “Comunidades” e nem “halo”. Na aba “Ajustes Gréficos” na op¢ao “Tamanho
do vértice proporcional a frequéncia” selecione qui-quadrado, deixando o minimo de 5
e 0 maximo de 30). Para “Cor do vértice” escolha um azul claro e na opgéo “Cores dos

vértices” deixe a cor cinza. O resultado sera a figura 68.

7 Graph plot 1 = =

Close Select Layout View Export

12

@a 0: a%ﬂto

cont@lado

Figura 68- Grafico dinamico da arvore maxima de similitude do corpus “aids” (primeira etapa).
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Figura 69- Grafico dindmico da arvore maxima de similitude do corpus “aids” apdés o ajuste da tela

(segunda etapa).
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A figura 69 ilustra o grafico anterior (Figura 68) apds a escolha da opgao “Ajustar
a tela” (Fit to screen) do menu. Quando se seleciona uma palavra (ou vértice) segurando
0 botdo do mouse, podemos modificar o posicionamento desta palavra, como ilustra a
palavra “pegar”, circulada em vermelho. Ela foi alterada. Assim podemos fazer com
todas. Para salvar o grafico resultante sugere-se usar o procedimento de imprimir a tela
(print screen) e depois salvar como uma figura. Outra opgao € no menu “Exportar”, criar

um arquivo “Postscript”, para ser importado por um software gréfico compativel.

Anélise: Nuvem de palavras

Esta € uma analise mais simples, que trabalha com a representacéo grafica em
fungéo da frequéncia das palavras. Ao escolher a nuvem de palavras, uma nova janela
se abrird (Figura 70). Na opgédo “Tamanho do texto” mude o minimo de 5 para 12 e
maximo de 50 para 120. Escolha para “Cor do texto” um verde escuro, e para a “Cor do

fundo” um cinza claro.

I

formes

 §

o [g ]

precisar  [2 |

fomia [7

mode  [7 |

=

passade  [7 ]

altura | 200 = largura 200 : _

mee [T ]

opinizo |7 |
Formato deimagem png ¥ pior 6
devido &
MNidmero maximo de formas 600 = espalhar 6
transmissdo (]
Formas utilizadas ativas v lidar ]
consequéncia &
Min | 12 = possivel 6
Tamanho do texto § culpa (]
Max | 120 = filho 6
relacionar (]

Cor do texto ] Cor do funde I:I CrESCER 6 v
oK Cancel QK Cancel

Figuras 70 e 71- Configuragdes do grafico de nuvens e escolha das formas do corpus “aids”.

A figura 71 mostra a interface para a “Escolha das formas”. selecione
aproximadamente metade das formas deste corpus, ou seja, as palavras com frequéncia
igual ou superior a 7. Tendo realizado estas configuragdes clique em “OK”. Em seguida
aparecera o resultado grafico, a nuvem de palavras do corpus “aids”, conforme indica a
figura 72.
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Figura 72- Nuvem de palavras do corpus “aids”.

Este grafico da nuvem de palavras automaticamente é salvo na pasta de
analises, na sub-pasta “nomedocorpus_wordcloud _n”, sob a forma de arquivo de
imagem denominado "nuage_n".

Todos os resultados das andlises, incluindo as figuras e os gréaficos estardo
localizados também dentro da pasta na qual foi salvo inicialmente o corpus de analise.
Cada analise (estatisticas, especificidades, CHD, similitude e nuvem de palavras) tera

uma sub-pasta com os documentos relativos a mesma.

4 || Material iramuteq ~

MNome
4 | Aids | _
- J aids_corpus_1
4 aids_corpus_1 a .
A . % aids
4w Area de Trabalho ~ Maome > aids_alceste_1 id
aids
. Conferéncia SBP = aid ) aids_simit_1 -
=| aids
. DVD_VIDEQO_RECORDER id J aids_spec_1
aids
4 || Material iramuteq - | aids_stat_1

. Aids | , aids_wordcloud_1

Figuras 73 e 74- Impressao da tela com conteudo da pasta “Aids” antes e depois das analises do
software IRaMuTeQ.

A figura 73 indica que na pasta “Aids” temos apenas dois arquivos, o “aids.odt”
e o “aids.txt”, gerado a partir do primeiro ao empregar a opgéo “Salvar como”: Texto —
Escolha a codificagao (.txt). E a figura 74, mostra que, depois das analises, além destes

dois arquivos originais foi criada uma pasta “aids_corpus_1". E no seu interior foram
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criadas mais 5 sub-pastas, respectivamente: “aids_alceste 1, aids_simitxt_

aids_spec 1, aids_stat 1 e aids_wordcloud_1".

& IRaMuTeQ
Arquive Edigdao  Visualizar Analise de matriz | Andlise de texto | Ajuda
§| .| ¥ | % ra | @ R | 'ﬁ'| N, Estatisticas 4
Histdrico ~0||, /E ¢ Especificidades e AFC |
= [l Textual corpus Classificacdo (3
= [T aids_corpus_1 Scoto) Il | Anélise de similitude E
\-I:I EE?HUI;E?DT' £ Muvem de palavra
afds‘sPE[J Mumber of Sub corpus *
:Ej:::i:te‘:;:oudj Hﬂm:reg 3; . Exportar tabela de metadados

L T

FE aids_simitxt_1 Média de ocorréncias por texto - 38.99
£ aids_wordcloud_1

Figura 75- Correspondéncia entre o historico das anadlises do corpus “aids” realizadas pelo

IRaMuTeQ e o menu de anélise de texto.

1,

Na figura 75, pode-se observar que cada analise realizada acionando o menu

“Analise de texto” corresponde a criagdo de sub-pastas no histérico do software (a

direita). Estas sub-pastas contém outras pastas e arquivos gerados pelas analises. Na

pasta de analise, aqui no caso a “aids_corpus_1”, criada no interior da pasta onde

inicialmente colocou-se o corpus, é criado um arquivo denominado “Corpus.cira”. Este

arquivo permite abrir todas as analises, quando escolhemos no menu principal do

software “Arquivo” e “Abrir um corpus textual”.
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Parte 2: Andalise de matrizes

O IRaMuTeQ permite que se trabalhe com matrizes que envolvam variaveis
categoriais e listas de palavras, tais como aquelas obtidas de tarefas de associacdes ou
evocacgoes livres (Sa, 1996). Nesse caso, o software viabiliza contagem de frequéncia,
calculo de qui-quadrado, andlise de similitude e analise prototipica. Para isso, trabalha-
se em um banco de dados montado a partir de um arquivo do Libre Office “Planilha
Calc”, conforme ilustra a figura 73.

Al hd fx Z = ||par s
B [ ¢ | D E [ F ] G [v] 0 [ x Jof m [n] o P
par SEX0 £5C pessoa conheci atitude evoc \rang evoc Iang evec rang evec Iang evec rang
2 1/masculino particular |ndo conhece soro+ bom conhecimento  neutra Dalxa_\munldadei 1 preservativo 2 macaco 3|virus 4| preconceito =)
3 2 feminino  |particular |conhece soro+ pouco conhecimento |faveravel |cuidados ! 1|atencio 2 descuido 3 preconceito 4 pessoa 5
4 3/feminine  particular |ndo coenhece soro+ pouce conhecimento neutra medo : 1/ pena 2virus 3 sofrimento 4 hiv 5
5 4|feminino |particular |nfio cenhece soro+ |pouco conhecimento |faveravel desprevenido | 1/tratamento 2 excluséo 3 preconceito 4|desatencio 5
3] S/ feminino  particular | ndo conhece soro+ pouco conhecimento favoravel respeito ' 1|preconceito 2 igualdade 3 cuidados 4/protecio 5
7 6 masculino |particular |ndo conhece soro+ pouce conhecimento neutra tratamento | 1/descuido 2 desatencio 3/desprevenido 4 preconceito )
8 7 feminino  particular |ndo conhece soro+ |pouco conhecimento favoravel  preconceito ! 1/sofrimento 2 discriminagdo Jamor 4 problemas 5
9 8 masculino particular |ndo conhece soro+ bom conhecimento  faveravel  preconceito : 1 virug 2 homossexual 3 4 preservativo 5
10 9 masculino |particular |ndo conhece soro+ bom conhecimente  |favoravel preservativo | 1|doente 2 irresponsabiliz 3/desinformac# 4 preconceito 5
| 10/masculine |particular | nde conhece soro+ pouce conhecimento neutra preconceito ! 1|preservativo 2 sexo 3/discriminacio 4 doente 5
12 11/feminine  particular |ndo conhece soro+ pouco conhecimento |favoravel |contaminacdo | 1/doenca 2 irresponsabiliv 3 pena 4 cuidados )
13 12|masculino |particular nde conhece soro+ pouce conhecimento faveravel preconceito ' 1lirresponsabilit 2 perigo 3|preccupacéo 4 igualdade 5
14 13|masculino |particular | ndo conhece soro+ bom conhecimento  favoravel preconceito : 1/tratamento 2 preservative 3 virus 4 doente 5
15 14/feminino _ particular |ndo conhece soro+ pouco conhecimento |favoravel |discriminagdo | 1/medo 2 sofrimento 3/preconceito 4 dor 5
16 15 masculing particular |ndo conhece soro+ bom conhecimento  |favordvel |doenca ! 1/macace 2 sexo_despror 3 homossexual 4 problemas 5
17 16/masculino |particular ndo conhece soro+ bom conhecimento  faveravel preconceito | 1 sex0 2 perigo 3exclusdo_so¢ 4|discriminacdo 5
18 17|feminino  |particular ndo conhece soro+ bom conhecimento  faveravel =exo ! 1|prevencdo 2 preservative 3/sangue 4risco 5
19 18 masculino |particular | ndo conhece soro+ bom conhecimento  favoravel sexo : 1|preservativo 2 preconceito 3|virus 4/remedios 5
20 18/masculino |particular |nde conhece soro+ pouce conhecimento faveravel doente I 1sexo 2 preservativo 3 viagra 4 promiscuidady 5
21 20 masculino |particular |nfio conhece soro+ pouce conhecimento favordvel preconceto | 1|desinformac# 2 responsabilidy 3 exclusfo_sor 4 medo 5
22 21/masculine |particular |ndo conhece soro+ |pouco conhecimento |favoravel |sofimento | 1morte 2 soliddo 3/sem_chédo 4 tristeza 5
23 22 feminino  |particular |conhece soro+ bom conhecimente  |neutra baixa_imunidade! 1/inconsciéncia 2 boemia 3/desinformac 4 pobreza 5
24 23 feminino  |particular |conhece soro+ bom conhecimente  |neutra mulher : 1|preconceito 2 coguetel 3 melhoria 4 doenca 5
25 24 masculino |particular |conhece soro+ bom conhecimente  |favoravel |fragiidade | 1/inzeguranca 2 morte 3 hiv 4|virus 5
26 25 feminino  |particular |ndo conhece soro+ bom conhecimente  |favoravel |virus ! 1/ transmissdo 2 contagiosa 3 sex0 4|desinformac# 5
27 26 feminine  |particular |ndo conhece goro+ bom conhecimente  |favordvel |preconceito 1 1dst 2 desprotecio 3/sexo 4 cuidados =)
28 27 feminino  |particular |conhece soro+ pouco conhecimento |favoravel |preconceito ! 1dst 2 sexo 3|desprotecio 4 respeito 5
29 28 masculine |particular |ndo conhece soro+ bom conhecimente  |neutra discriminacéo : 1 preconceito 2 sofimento 3|perigo 4 afastamento 5
30 28/ masculing particular | conhece soro+ pouce conhecimento | favoravel preconceito | 1/morte 2 tempo 3 4/cura 5
£l 30/masculino |particular nde conhece soro+ bom conhecimente  faverdvel sexo "' 1/preservativo 2 dst 3|virus 4|prevencio 5
32 31|feminino  |particular ndo conhece soro+ bom conhecimente  neutra preconceito 1 1/injustica 2 preservativo 3/cura 4 vida )
Lk 32/masculino |particular Inde conhece soro+ bom conhecimento  Ineutra preservativo ' 1ldoenca 2 preconceito 3ivirus 4lcazuza 5¥

Figura 76- Matriz ou planilha denominada “evocaids”.

Exemplo de matriz

A figura 76 ilustra uma matriz denominada “evocaids” para a exposi¢cdo e
exercicio de analises deste tipo de material. Esta matriz serd utilizada nesta parte do
tutorial e se encontra no kit IRaMuTeQ (na pasta “Corpora”).

Ela tem origem numa dissertagéo ja utilizada aqui (Antunes, 2012), é composta
das respostas a outra questdo, a saber: “Escreva as cinco primeiras palavras que Ihe
vem a cabega quando vocé |é a palavra ‘aids’”. Esta tarefa de associacao foi respondida
por 300 estudantes do ensino médio.

As colunas da direita (da A até a F) referem-se a varidveis descritivas ou
metadados. Elas sdo as seguintes: “par” (Individuo participante) com 300 modalidades
ou 300 estudantes; “sexo” com duas modalidades (masculino e feminino); “esc” (Tipo
de escola) com duas modalidades (publica e particular); “pessoa” com duas

modalidades (n&o conhece e conhece pessoa soropositiva); “conheci” (Conhecimento
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sobre a transmissao do HIV) com duas modalidades (bom ou pouco conhecimento);

“atitude” (Atitude frente ao soropositivo) com trés modalidades (favoravel, neutra e

desfavoréavel).

As colunas da esquerda (G a P) referem-se a cada evocagao (“evoc”) seguida

da respectiva ordem que foi evocada (“rang”). Sdo 10 colunas intercalando evocacoes

e ordem (de 1 a 5).

Aconselha-se que o banco de dados siga as seguintes indicacdes:

1-

7-

O tipo do arquivo de entrada seja: “.ods”; “.csv” ou “.xIs” (ndo usar o tipo
“XIsx” ou o excel atual, pois ele é incompativel com o IRaMuTeQ). A
codificacdo deve ser a mesma usada para as andlises de texto: “UTF 8
all languages”.

O banco de dados n&o pode conter os caracteres: : ; ‘ “.

N&o conter espacos no texto das células referentes as evocagdes (use
underline para ligar as palavras compostas ou expressoes).

N&o conter acentos ou caracteres especiais no nome do arquivo.
Sugere-se que as modalidades das variaveis de caracterizacdo sejam
apresentadas sob a forma de rétulos (categorias) para facilitar a
compreensdao dos gréficos.

Caso tenha-se além da informacdo da ordem de aparecimento a da
ordem de importancia das palavras atribuida pelos participantes, esta
deve ser acrescentada como variavel numérica (de 1 a 5) em uma coluna
logo cada coluna “rang”.

E necesséaria uma ampla revisdo da matriz, uma vez que esse tipo de

andlise néo realiza a lematizagao.

Apés salvar o banco de dados em uma pasta exclusiva para a analise, ao abrir

o software IRaMuTeQ, seleciona-se a aba “Arquivo”, e em seguida a opgéo “Abrir uma

matriz”. Localiza-se o arquivo que contém o banco de dados e clica-se em “Abrir’. Para

a importacdo dos dados, uma outra janela se abrird e nela pode-se indicar se a primeira

linha da planilha contém os nomes das colunas (op¢ao indicada); e se a primeira coluna

€ um identificador (op¢&o também indicada). A figura 77 mostra a matriz reconhecida

pelo IRaMuTeQ e o menu “Analise de matriz” com suas opgodes.
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Tipos de andlise de matrizes

B IRaMuTeQ 0.7 alpha 2 - g
Arquivo  Edicdo  Visualizar | Analise de matriz | Andlise detexto Ajuda
B M| ®|%| @] [l Frequencas NER*S 00
{istérico :|I\: Multiple Frequencies
- [l Tetual corpus wll Qui-quadrade } C D E F G H 1
T E Mt Classificagdo 4 | esc pessoa conheci atitude EVOC rang EVOC d
Analise de similitude lino particular nidc conhece s bom conhecin neutra baixa_imunida 1 preservative |2
3+: Andlise prototipica no particular conhece soro+ pouco cenhec favoravel cuidades 1 atengdo 2
S| Divisio de variavel ne particular ndo conhece s pouco cenhec neutra medo 1 pena 2
ey TrermTmo particular nido conhece s pouco conhec favoravel desprevenido |1 tratamento | 2
6|5 feminino particular ndo conhece s pouco conhec favoravel respeito 1 preconceite |2
76 masculine | particular ndo conhece s pouco conhec neutra tratamento 1 descuido 2
8|7 feminino particular ndc conhece s pouco conhec favoravel preconceito 1 sofrimento |2
9|8 masculine | particular ndc conhece s bom conhecin favoravel preconceito 1 virus 2
10|93 masculine | particular nidc conhece s bom conhecin favordvel preservative 1 doente 2
11|10 masculino | particular nio conhece s pouco conhec neutra preconceito 1 preservative |2
12|11 feminino particular nao conhece s pouco conhec favordvel contaminagao 1 doenga 2
13)12 masculine | particular nao conhece s pouco conhec favordvel preconceito 1 irresponsabilid 2
14|13 masculine | particular nido conhece s bom conhecin favoravel preconceito 1 tratamento |2
15/14 feminino particular nidc conhece s pouco conhec favoravel discriminagde 1 medo 2
16|15 masculine | particular nidc conhece s bom conhecin favoravel doenga 1 macaco 2
17|16 masculine | particular nidc conhece s bom conhecin favoravel preconceite 1 sEX0 2
1817 feminino particular nidc conhece s bom conhecin favoravel SEX0 1 prevengio 2
19(18 masculine | particular ndo conhece s bom conhecin favoravel sEX0 1 preservative |2
20(19 masculine | particular ndo conhece s pouco conhec favoravel doente 1 sEx0 2
21|20 masculine | particular ndc conhece s pouco conhec favoravel preconceito 1 desinformacgac 2
22|21 masculine | particular ndc conhece s pouco conhec favoravel sofrimente 1 morte 2
23|22 feminino particular conhece soro+ bom conhecin neutra baixa_imunida 1 inconsciéncia |2
24|33 feminino particular conhece soro+ bom conhecin neutra rulher 1 preconceito |2
2524 masculine | particular conhece soro+ bom conhecin favordvel fragilidade 1 inseguranga |2
26|25 feminino particular niao conhece s bom conhecin favordvel virus 1 transmissio |2

Figura 77- Importagéo do banco de dados do corpus “evocaids” para “Analise de matriz” e menu
de andlises.

As analises possiveis de serem realizadas com os bancos de dados do tipo
matriz envolvem calculos de frequéncias, qui-quadrado, classificagdo hierarquica
descendente (aconselhada apenas nos casos em que o numero de participantes é
bastante alto), analise de similitude e andlise prototipica.

Para processar as analises, basta clicar na opcdo “Andlise de matriz’ e em
seguida selecionar a andlise desejada (figura 77).

1- Frequéncias: fornece a distribuicdo, em frequéncia absoluta e relativa, por
variavel descritiva ou de cada palavra evocada.

2- Mdltiplas frequéncias: fornece a distribuicdo, em frequéncia absoluta e relativa,
de diversas variaveis descritivas ou de uma lista de palavras evocadas.

3- Qui-quadrado: oferece o valor do qui-quadrado e o nivel de significancia entre
variaveis, entre palavras (formas), ou ainda entre variavel e forma.

4- Classificacdo: realiza a classificacdo hierarquica descendente das palavras
evocadas (limitando-se as trés primeiras) e sua relagcdo com uma das variaveis
descritivas.

5- Analise de similitude: fornece &rvores (grafos) de associagéo entre as palavras

evocadas e suas relagbes com uma ou mais variaveis descritivas (metadados).

66



6- Analise prototipica: proporciona a criacdo de um diagrama de quatro casas para
0 estudo da centralidade ou n&o das palavras evocadas.

7- Divisao de variavel: separa a matriz original em sub-matrizes em fungéo das
modalidades das varidveis descritivas (metadados), colocando-as em pastas
denominadas “nomedamodalidade_matrix_n” dentro da sub-pasta de andlise

“nomedoarquivo_matrix_n”.

A andlise de frequéncias é mais simples. Ela é indicada para acessar as
frequéncias das variaveis categoriais da matriz e a “Analise de frequéncias multiplas”
(Multiple Frequencies) para se obter um relatorio de frequéncia absoluta e relativa das
palavras presentes na matriz.

Ao selecionar a andlise desejada € necessario escolher sobre quais variaveis
serdo processados os célculos. A figura 78 indica a escolha de todas as 5 evocacdes
para gerar um relatério de “Frequéncias multiplas”. Nesse caso, ndo ha interesse no

“rang” (ordem de evocagdo) mas apenas has palavras evocadas.

atitude ~

EVOC

FEI"IE

Incluir células vazias [

oK Cancel
. ____________________________________________________________________________________________|

Figura 78- Selegcao das evocacdes (“evoc”) do corpus “evocaids” para calculo das frequéncias
multiplas.

A figura 79 ilustra um relatério das frequéncias multiplas relativas as palavras

evocadas no teste de associacao livre que se esta utilizando aqui.
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| evocaidsads | Frequency - evocaids,freqmult.1 '\ / Frequency - evocaids freqmulti 1\
Fréquences
mod freq[percent of total [row number [percent of rows
preconceito 114762 14 38.0 preconceiic [N
visteza 66 |[441 6 20 isters [
morte 55 [368 55 18.33 more [N
sofimento 54 [361 54 18.0 sorrimento [N
doenca 52 [348 52 73 doenca [
sexo 50 (334 50 16.67 preservativo _
presenativo 50 [3.34 50 16.67 sexo [N
iresponsabilidade 36 [241 % 12.0 iresponzabilidade [N
cuidados 3% 234 3 167 cuidados [N
medo 3 227 u 1133 medo [
doente 31 207 31 1033 doente [
remédios 26 174 2% 8.67 tratamento [
tratamento 26 [174 26 8.67 remédios [
discriminago 25 [167 25 833 disciminacao [
vida 24 |[16 21 50 vioz [
descuide 23 |[154 2 767 descuico [
virus 21 [14 21 7.0 vius [

Figura 79- Fragmento inicial do resultado da analise de frequéncias multiplas do corpus

“evocaids”.

Conforme se observa na figura 79, a andlise fornece uma tabela com as palavras
ordenadas por sua frequéncia, na segunda coluna suas percentagens em relagdo ao
total de evocagbes, o numero de linhas que contém cada uma destas palavras, bem
como suas proporcdes em relagdo ao numero total de linhas. Lembrado, cada linha

representa um participante respondente.

Anélise de similitude

Outra possibilidade é a analise de similitude, indicadora da estrutura do conjunto
das palavras evocadas. O processamento da analise para matrizes se da de modo
analogo ao realizado para os corpora textuais; mas ha uma maneira diferente de fazer
esta andlise em funcdo de variaveis descritivas (ou metadados). Conforme ilustra a
figura 80, numa primeira janela seleciona uma ou mais variaveis de caracterizagao (no

caso: “sexo, esc, pessoa, conheci e ati”) e as evocagdes ou o material textual (as “evoc”).

Figura 80- Selegao das varidveis descritivas (metadados) e das evocagées (“evoc”) do corpus

“evocaids” para andlise de similitude.
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Apo6s clicar em “OK” aparece a figura 81. Num primeiro momento, escolhe-se as
evocacles que aparecerdo no gréfico. Para clareza da representacédo grafica sugere-se
considerar em torno de 1 / 4 das palavras ou formas com maior frequéncia. Aqui
considerou-se as palavras com frequéncia igual ou superior a 10.

Do lado direito da figura 81, na aba “Configuragdes graficas” assinalou-se a
opcao “Escores nas bordas”, colocou-se em branco a opcédo “Edge curved” (aresta
curva), as opc¢les “Comunidades” e “halo” ndo foram selecionadas neste caso. Por fim,
alterou-se o “Tamanho do texto” de 10 para 8.

Na aba “Ajustes graficos”, que ndo esta representada na figura, alterou-se a
largura do “Tamanho da imagem” de 800 para 1200 pixels; no “Tamanho do vértice
proporcional a frequéncia”, com a opgéao “eff.” (efetivo) assinalada alterou-se o valor
minimo de 5 para 3 e 0 maximo de 30 para 12; na opcao “Texto do vértice proporcional
a frequéncia” assinalou-se a opg¢do “chi2” (qui-quadrado) e alterou-se o minimo de 8

para 5 e o maximo de 25 para 15; a “Cor do vértice” escolhida foi um tom de verde.

| Configuragdes graficas | Ajustes gra’ficos‘

contar | | 48

Use coordenadas anteriores [

>

formes eff %
a7

Apresntacao frchterman eingod_v
femimne 15|
Tipos degrficos Fomato de mage
hrvore masina
. Bordas limitrofes
_ Texto sobre os vértices
Fsere oo
I

Escore | COOCCUITENCE b |

!I

O
O]

Edge curved

ID ATy
[IR]

Tamanho do texto

% Comunidades [] |edge.betweenness.community v| [hale

irresponsabilidade

7]

|

25
IEY I

~
W

| 0K | | Cancel |

Figura 81- Escolha das formas e “Configuragé6es graficas” para a arvore maxima de similitude do
corpus “evocaids”

O gréfico resultante da andlise de similitude esta indicado na figura 82, onde o
tamanho dos vértices (circulos verdes) é proporcional & frequéncia das modalidades das
variaveis descritivas (metadados) e das palavras evocadas. E as arestas indicam o0s
valores da associacao entre as modalidades e as palavras. No caso utilizou-se as como
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indicador de associacdo as frequéncias de coocorréncias. Por exemplo: ha 77
coocorréncias entre a modalidade “ndo conhece uma pessoa soropositiva” e a evocagao

da palavra “preconceito”.
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Figura 82- Arvore maxima de similitude do corpus “evocaids” com configuragées.

Andlise prototipica

A andlise prototipica é uma técnica simples e eficaz desenvolvida
especificamente pelo campo de estudo de representagBes sociais (S&, 1996). Visa
identificar a estrutura representacional a partir dos critérios de frequéncia e ordem de
evocacao das palavras, provenientes de tarefas de associacdes ou evocacdes livres
(Wachelke & Wolter, 2011). A mesma pode ser realizada com o software IRaMuTeQ a

partir do menu “Andlise de matriz e da opgéo “Andlise prototipica”.
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Variaveis Pontuagdes

atitude
evoc

W

Frequéncia limite |aut0ma’tico (meédia) v|

Limite de classificagdo |automa’tico (média) v|

Frequéncia minima
Type de représentation Classical - List v

0K Cancel

Figura 83- Selegcao das evocacgoes (“evoc”) e de suas ordens (“rang”) do corpus “evocaids” para

andlise prototipica.

Ao abrir a janela de definicdes (figura 83) deve-se selecionar (com um clique
simples) na parte esquerda as variaveis correspondentes as evocacfes e na parte
direita as variaveis correspondentes ao RANG (seja ele a ordem de evocac¢éo ou de
importancia atribuida, a escolha segundo os critérios do pesquisador). Os demais
parametros referem-se aos critérios de calculo da andlise prototipica e podem ser
mantidos os padrfes automaticos, com excegao da “Frequéncia minima” sugerindo-se
alterar de 2 para no minimo 5. Nos “Tipos de representagdo” ha duas outras opgdes
além da “Classica- Lista” (Classical- List) ou do diagrama de quatro quadrantes, a saber:
“Classica- Nuvem” e a interessante “Plano” (Plan).

Definidos os padrées, clique em OK e em alguns segundos sera apresentado o
produto da anadlise prototipica (figura 84). Este diagrama de quatro quadrantes
representa quatro tipos de elementos da representacdo social sua dimenséo estrutural.

No exemplo em questéo, trata-se de uma tarefa de evocagéo livre com termo
indutor “Aids”. O primeiro quadrante (superior esquerdo) indica as palavras que tém alta
frequéncia (uma frequéncia maior que a média) e baixa ordem de evocacado (aquelas
gue foram mais prontamente evocadas). Essas seriam as provaveis indicadoras do
nucleo central de uma representacdo. Mas s6 é possivel determinar se efetivamente
séo elementos do nudcleo central por meio de outras técnicas, que podem até envolver

uma nova etapa da pesquisa ou uma nova pesquisa.
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doente-31-1.9
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<17

problemas-14-2.8
infelicidade-13
dificuldades-12-2.2
normal-11

Figura 84- Diagrama dos quatro quadrantes da “Analise prototipica” do corpus “evocaids”™.

No segundo quadrante (superior direito), temos a primeira periferia, com as

palavras que tém alta frequéncia, mas que tiveram ordem média maior, ou seja, nao

foram tdo prontamente evocadas. No terceiro quadrante (inferior esquerdo), a zona de

contraste contém elementos que foram prontamente evocados, porém com frequéncia

abaixo da média. Por fim, a segunda periferia no quarto quadrante (inferior direito) indica

0s elementos com menor frequéncia e maior ordem de evocagao.
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